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Resumo

O tréfico de 6rgaos humanos constitui uma das mais graves manifestacdes da criminalidade
organizada contemporanea e representa um desafio crescente para diversos paises, incluindo
Mocambique. A sua persisténcia estd associada a vulnerabilidade socioecondmica, a fragilidade
institucional e as crencas socioculturais que moldam diferentes percepc¢oes de risco. O presente
estudo teve como objectivo analisar a percep¢do do risco e os factores associados ao trafico
de 6rgaos humanos na Cidade de Maputo, integrando varidveis sociodemograficas, dimensoes
latentes e indicadores institucionais. A investigacdo utilizou um questiondrio estruturado aplicado
a residentes da cidade, seguindo procedimentos de estatistica descritiva, testes bivariados de
Fisher e Kruskal-Wallis e modelacdo estatistica através de equagdes estruturais e regressao
logistica multinomial. Os resultados demonstram que sexo, idade, escolaridade, pobreza,
desemprego, percepg¢do local, gravidade, crengas espirituais e a confianga nos 6rgaos de justica e
policia estdo significativamente associados a percep¢ao do risco. A dimensao Exposicdo registou
média elevada, evidenciando que grande parte dos participantes considera provavel o contacto
com situagdes relacionadas ao trafico de 6rgdos. Por outro lado, a Confianga Institucional
apresentou valores baixos, sinalizando descrenga generalizada nas entidades responsdveis pela
prevencdo e combate ao fendmeno. A modelacdo de equacdes estruturais apresentou indices de
ajuste adequados, confirmando a validade das relagdes propostas entre as dimensdes analisadas.
O modelo de regressdo logistica multinomial revelou que as mulheres, os individuos com maior
nivel de escolaridade e aqueles que reconhecem pobreza, desemprego e inseguranca local como
factores agravantes tendem a reconhecer o fendmeno como um risco moderado ou elevado.
Adicionalmente, varidveis como crengas espirituais, finalidade médica associada ao trifico e
baixa confianca institucional demonstraram efeitos significativos nas razdes de chance. Os
achados reforcam que a percepg¢ao do risco sobre o trafico de 6érgiaos na Cidade de Maputo é
formada por uma combinacao de factores individuais, estruturais e culturais, apontando para
a necessidade de intervencdes multissetoriais. Em termos préticos, destacam a urgéncia de
fortalecer os mecanismos de seguranca, investir em programas educativos e promover campanhas
comunitdrias de sensibiliza¢do, de modo a reduzir vulnerabilidades e reforcar a confianca ptblica

nas instituigoes.

Palavras chave: Trifico de 6rgdos, percepcao do risco, Cidade de Maputo, regressao logistica

multinomial.



Abstract

Human organ trafficking constitutes one of the most serious manifestations of contemporary
organized crime and represents a growing challenge for several countries, including Mozambique.
Its persistence is associated with socioeconomic vulnerability, institutional fragility, and
sociocultural beliefs that shape different perceptions of risk. This study aimed to analyze risk
perception and the factors associated with human organ trafficking in Maputo City, integrating
sociodemographic variables, latent dimensions, and institutional indicators. The research
used a structured questionnaire administered to residents of the city, following procedures of
descriptive statistics, Fisher’s exact test, Kruskal-Wallis test, Structural Equation Modeling, and
multinomial logistic regression. The results demonstrate that sex, age, education level, poverty,
unemployment, local perception, perceived severity, spiritual beliefs, and trust in justice and
police institutions are significantly associated with risk perception. The Exposure dimension
presented a high mean, indicating that a large proportion of participants considered contact with
situations related to organ trafficking as likely. On the other hand, Institutional Trust showed low
values, signaling widespread distrust in the institutions responsible for preventing and combating
the phenomenon. Structural Equation Modeling presented adequate fit indices, confirming
the validity of the proposed relationships among the analyzed dimensions. The multinomial
logistic regression model revealed that women, individuals with higher education levels, and
those who recognize poverty, unemployment, and local insecurity as aggravating factors tend to
perceive the phenomenon as a moderate or high risk. Additionally, variables such as spiritual
beliefs, medical purposes associated with organ trafficking, and low institutional trust showed
significant effects on the odds ratios. The findings reinforce that risk perception regarding organ
trafficking in Maputo City is shaped by a combination of individual, structural, and cultural
factors, highlighting the need for multisectoral interventions. In practical terms, the results
emphasize the urgency of strengthening security mechanisms, investing in educational programs,
and promoting community awareness campaigns in order to reduce vulnerabilities and reinforce

public trust in institutions.

Keywords: Organ trafficking, risk perception, Maputo City, multinomial logistic regression.
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1 INTRODUCAO

1.1 Contextualizacao

O tréfico de 6rgaos humanos € actualmente reconhecido como uma das formas mais graves de
criminalidade organizada transnacional e de violagc@o dos direitos humanos. O fenémeno envolve
a remocao, transporte, comercializacado e utilizacdo ilicita de 6rgaos humanos, frequentemente
associados a exploracdo de individuos em situagdo de vulnerabilidade social, econdémica
ou institucional. Embora os avancos da medicina moderna tenham permitido aumentar
significativamente o ndmero de transplantes realizados em todo o mundo, o crescimento
da procura por 6rgdos ndo foi acompanhado por um aumento proporcional da oferta proveniente
dos sistemas formais de doacdo, criando condi¢des favordveis para o desenvolvimento de
mercados ilegais de 6érgaos humanos.

A nivel mundial, a magnitude do problema tem sido evidenciada por diversos estudos.
Shimazono (2007), numa investigacdo realizada para a Organiza¢do Mundial da Satde, estimou
que entre 5% e 10% dos transplantes renais efectuados anualmente no mundo estavam associados
ao comércio ilegal de 6rgaos e ao turismo de transplantes. Estes resultados demonstram que
uma parcela considerdvel dos transplantes realizados internacionalmente possui ligacao directa
ou indirecta com actividades ilicitas. De forma semelhante, Budiani-Saberi e Delmonico
(2008) verificaram que a crescente procura por transplantes, combinada com as desigualdades
econdmicas entre paises desenvolvidos e em desenvolvimento, favorece a expansao de redes
internacionais de trafico de 6rgdos, nas quais individuos pobres sdo frequentemente explorados
para satisfazer a procura de pacientes com maior capacidade financeira.

As evidéncias empiricas também mostram que a vulnerabilidade econdmica constitui
um dos principais factores associados ao fendmeno. Num estudo quantitativo realizado no
Bangladesh, Moniruzzaman (2012) constatou que mais de 80% dos individuos que venderam
rins afirmaram ter tomado essa decisdo devido a dificuldades econémicas severas. O estudo
revelou ainda que a maioria dos participantes continuava em situagdo de pobreza apds a venda
do 6rgdo, demonstrando que os beneficios financeiros obtidos eram insuficientes para alterar
significativamente as suas condi¢des de vida. Estes resultados reforcam a ideia de que o trafico
de 6rgdos humanos estd profundamente associado as desigualdades socioecondmicas € aos
processos de exclusdo social.

Mais recentemente, relatérios do Escritério das Nagdes Unidas sobre Drogas e Crime
(UNODC, 2024) indicam que o trafico de pessoas para fins de extrac¢do de 6rgaos continua
a ser identificado em diversas regides do mundo, apesar do fortalecimento dos mecanismos
legais de combate ao fendmeno. Segundo o mesmo organismo, a expansao das redes criminosas
transnacionais, a corrupg¢ao, a fragilidade institucional e as desigualdades econdmicas continuam

a constituir factores determinantes para a persisténcia deste tipo de criminalidade.



Capitulo 1. INTRODUCAO

No continente africano, o trafico de 6rgaos humanos apresenta caracteristicas particulares.
Para além da sua associa¢do ao mercado ilegal de transplantes, diversos estudos demonstram
que o fenémeno também estd relacionado com crencas tradicionais que atribuem propriedades
espirituais, econdmicas ou sobrenaturais a determinadas partes do corpo humano. Segundo
Mariano e Moreira (2018), a pobreza, a fragilidade dos sistemas de fiscaliza¢do e determinadas
praticas culturais contribuem para a persisténcia do trafico de 6rgdos e partes do corpo humano
em vdrios paises africanos. Estas condi¢Oes tornam determinados grupos populacionais
particularmente vulnerdveis a exploracdo por redes criminosas.

Em Mocambique, a preocupacdo com o trifico de 6rgaos humanos tem vindo a aumentar
ao longo das ultimas décadas. Estudos realizados pela CEMIRDE (2016; 2021) identificaram
ocorréncias relacionadas com trafico de drgaos e partes do corpo humano em provincias como
Zambézia, Niassa, Cabo Delgado e Tete. As investigacdes apontam que o fendémeno esta
associado a factores econdémicos, institucionais e socioculturais, incluindo pobreza, exclusio
social, crencas tradicionais e insuficiéncia dos mecanismos de proteccdo e fiscalizagdo. Os
estudos indicam igualmente que criangas, mulheres, pessoas em situacdo de pobreza extrema e
individuos com albinismo constituem alguns dos grupos mais vulneraveis.

Apesar da relevincia social do fendmeno, a producdo cientifica nacional sobre trafico de
orgaos humanos permanece limitada. A maioria das investigacOes realizadas em Mocambique
concentra-se na descricdo de casos, na anélise juridica do fendmeno ou na exploracdo qualitativa
das crencas associadas ao uso de partes do corpo humano. Consequentemente, existe uma
escassez de estudos quantitativos capazes de explicar como a populagio percepciona o risco
associado ao trafico de 6rgaos humanos e quais factores influenciam essa percepg¢ao.

Esta limitacdo € particularmente importante porque a percep¢ao do risco desempenha um
papel fundamental na forma como os individuos interpretam ameacas, adoptam comportamentos
preventivos e interagem com as instituicoes responsdveis pela seguranga publica. Segundo
Slovic (1987), a percepg¢ao do risco ndo depende apenas da probabilidade real de ocorréncia
de um fenémeno, mas também de factores sociais, culturais, emocionais e institucionais que
influenciam a forma como as pessoas interpretam determinadas ameacas. Assim, individuos
expostos as mesmas informacdes podem apresentar diferentes niveis de percep¢ao do risco em
funcdo das suas caracteristicas pessoais e do contexto social em que estdo inseridos.

No contexto da Cidade de Maputo, caracterizada por elevada densidade populacional,
diversidade sociocultural, desigualdades socioeconémicas e diferentes niveis de acesso a
informacao, torna-se particularmente relevante compreender de que forma os cidaddos percepcionam
o risco associado ao trafico de 6rgaos humanos. Embora o fenémeno seja frequentemente
mencionado nos meios de comunicacao social e em debates publicos, permanece insuficientemente
esclarecido quais factores contribuem para aumentar ou reduzir a percep¢ao do risco entre os
residentes da cidade.

Deste modo, o problema cientifico que orienta a presente investigacdao reside na

insuficiéncia de evidéncia empirica sobre os factores associados a percepc¢dao do risco do

Autora: Yasmin Julio Guilherme 2 Licenciatura em Estatistica



Capitulo 1. INTRODUCAO

trafico de 6rgaos humanos entre os residentes da Cidade de Maputo. Embora existam estudos
que documentam a ocorréncia do fenémeno em Mogambique, continua pouco conhecido de
que forma caracteristicas sociodemogréficas, factores socioculturais e factores institucionais
influenciam a percepcao do risco dos cidaddos.

Neste contexto, a presente investigacdo procura analisar a percepcdo do risco e os
factores associados ao trifico de 6rgdos humanos na Cidade de Maputo, contribuindo para o
aprofundamento do conhecimento cientifico sobre o fenémeno e fornecendo evidéncias que
possam apoiar o desenvolvimento de estratégias de prevencgao, sensibilizagcdo e formulagdo de

politicas publicas orientadas para o combate ao trafico de érgaos humanos em Mocambique.

1.2 Problematizaciao

O aumento da criminalidade organizada em Mog¢ambique tem gerado preocupagdes crescentes
entre investigadores, organizacdes da sociedade civil e entidades governamentais. Entre os
fenémenos mais alarmantes e, simultaneamente, menos estudados, destaca-se o trifico de 6rgaos
humanos, uma prética clandestina que atenta contra a dignidade da pessoa humana e representa
uma das formas mais cruéis de explora¢dao contemporanea. Embora o trafico de 6rgios seja ilegal
e eticamente condenado, ainda subsiste uma limitacao significativa quanto a sua compreensao
profunda, nomeadamente no que diz respeito as condi¢des sociais, culturais e institucionais que
0 permitem e perpetuam.

Esta pratica ndo se desenvolve de forma isolada, mas estd inserida num sistema complexo
de vulnerabilidades que envolvem a pobreza extrema, a exclusao social, o fragil funcionamento
das institui¢des publicas, a auséncia de mecanismos eficazes de justica e a influéncia de crengas
tradicionais. Em muitas comunidades, acredita-se que certas partes do corpo humano, como
os olhos, os rins ou os 6rgdos genitais, possuem propriedades misticas ou espirituais, sendo
utilizadas em rituais de feiticaria e préticas curandeiras. Tais crencas, muitas vezes transmitidas
por geracgdes, alimentam uma procura clandestina por 6rgaos humanos, o que agrava a situacao
das populacdes mais vulnerdveis (Mariano & Moreira, 2021).

Casos recentes confirmam a actualidade e a gravidade do problema em Maputo. Em
agosto de 2024, a Policia da Republica de Mogambique deteve, no bairro de Mahlazine, uma
mulher de 35 anos suspeita de integrar uma rede de trafico de 6rgdos, na sequéncia de uma
denuncia popular e da apreensao alegada de partes humanas (Carta de Mocambique, 2024;
Folha de Maputo, 2024; MZNews, 2024). Mais recentemente, em julho de 2025, o Ministério
Publico reportou cinco processos-crime relacionados com tréfico interno de pessoas, incluindo
ocorréncias na Cidade de Maputo. Embora ndo tenha sido feita a desagregagao especifica de
casos de remocao de 6rgaos, a informacgdo confirma a persisténcia e a mutacao das préticas
criminosas associadas (Agéncia de Informacdo de Mocambique, 2025).

Apesar da crescente preocupag@o em torno do tréfico de 6rgaos humanos em Mocambique,

permanece pouco claro como a populacio percebe este fendmeno, quais os niveis de risco que
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lhe associa e que factores influenciam essa percep¢do. A compreensdo das crengas, experiéncias,
condi¢des socioecondmicas e niveis de confianga institucional que moldam a percepc¢do do risco
¢ fundamental para o desenvolvimento de estratégias eficazes de prevencao, sensibilizacao e
proteccdo das populagdes vulnerdveis. Neste contexto, torna-se necessario investigar de que
forma caracteristicas individuais, sociais e contextuais estao associadas a percepg¢ao do risco de
trafico de 6rgdos humanos na Cidade de Maputo. Embora existam limita¢des na disponibilidade
de dados e estudos sobre o tema, o principal desafio consiste em compreender como a populacdo
interpreta e avalia este fendmeno, uma vez que a percepcao do risco influencia comportamentos,
atitudes e mecanismos de proteccao face a potenciais situagdes de vulnerabilidade.

Diante deste problema, surge a seguinte pergunta de pesquisa: Qual é a percepcao do
risco e os factores associados ao trafico de 6rgaos humanos na Cidade de Maputo?

1.3 Hipdéteses

* Hj: Nao existe uma relagdo entre os factores sociodemogréficos, culturais e institucionais

e a percepcao do risco de trafico de 6rgdos humanos na Cidade de Maputo.

* H;: Existe uma relacao entre os factores sociodemograficos, culturais e institucionais e a

percepcao do risco de trafico de 6rgaos humanos na Cidade de Maputo.

1.4 Objectivos

1.4.1 Objectivo Geral

Analisar a percepcao do risco e os factores associados ao trafico de 6rgaos humanos na Cidade
de Maputo.

1.4.2 Objectivos Especificos

* Descrever o perfil sociodemografico e econdmico da amostra em estudo;

* Identificar os factores latentes que influenciam a ocorréncia de trafico de 6rgaos humanos
na Cidade de Maputo;

* Verificar a relacdo entre o conjunto de varidveis independentes e a percep¢ao do risco.

1.5 Justificacao

O trafico de 6rgdos humanos representa uma das formas mais graves de criminalidade
transnacional contemporanea, caracterizando-se pela violacdo directa do direito a vida e a
dignidade humana. A sua natureza clandestina e a escassez de dados sistemadticos dificultam a
compreensao da real dimensao do fendmeno, especialmente em paises africanos, onde factores

estruturais agravam a vulnerabilidade das populacdes (Bruckner, 2015; UNODC, 2020). Em
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Mocambique, este problema assume contornos particulares, ao articular dindmicas de pobreza
extrema, fragilidade institucional e crengas tradicionais que conferem um valor simbdlico a
partes especificas do corpo humano, muitas vezes associadas a rituais de prosperidade, fertilidade
ou poder politico (Mariano & Moreira, 2016).

Este crime prospera num contexto de fragilidade institucional, onde a falta de legislacao
especifica, aliada a escassez de meios técnicos € humanos para investigagdo criminal, impede uma
resposta eficaz. Embora Mogambique seja signatario do Protocolo de Palermo, que estabelece
medidas para prevenir, reprimir e punir o trafico de pessoas, a sua aplicagdo pratica tem sido
limitada, com baixos indices de condenagdes e um défice grave na protecdo das vitimas (UNODC,
2000; Osério & Monteiro, 2009).

A situagdo € ainda agravada pela corrupg¢do e conivéncia de alguns agentes estatais, que
por omissao ou ac¢ao contribuem para o fortalecimento destas redes, fendmeno ja identificado
em andlises sobre o trifico de 6rgdos em Mocambique e a fragilidade institucional que o sustenta
(Osério & Monteiro, 2009; Mariano & Moreira, 2016, 2021). Em algumas regides, foram
reportados casos em que agentes das forcas de defesa e seguranca facilitaram ou ignoraram a
movimenta¢do de individuos suspeitos, criando um clima de desconfianga por parte da populagao
(Marcia, 2024). As populagdes deslocadas pelos conflitos armados, sobretudo em Cabo Delgado,
encontram-se particularmente expostas ao recrutamento for¢cado e a exploracdo por redes de
trafico humano (Mariano & Moreira, 2021).

Compreender os factores determinantes deste crime em Mocambique ndo € apenas uma
exigéncia académica, € um imperativo ético e politico. Trata-se de proteger vidas humanas,
restaurar a confianga social e fortalecer o Estado de Direito. E neste quadro que se inscreve o
presente estudo, que visa contribuir para o conhecimento aprofundado desta realidade complexa
e oferecer subsidios para a formulacdo de estratégias publicas e comunitarias mais eficazes e

humanas.

1.6 Estrutura do Trabalho

A estrutura do presente trabalho encontra-se organizada em cinco capitulos, nomeadamente:

1. Introducao: Apresenta a contextualizacdo do fenémeno do trafico de 6rgdos humanos na
Provincia de Maputo, a problematizagdo, as hipoteses formuladas e os objectivos gerais
e especificos do estudo. Esta sec¢do tem como finalidade situar o leitor e justificar a

relevancia académica e social da investigacao.

2. Revisao da Literatura: Analisa de forma detalhada o trafico de 6rgaos humanos, incluindo
conceitos e definicoes, evolucao histérica do fendmeno, estado actual do problema, bem
como as suas causas e consequéncias. Esta sec¢do proporciona o enquadramento tedrico

necessdrio para a interpretacao dos resultados obtidos.

3. Metodologia: Descreve a tipologia do estudo, o material e os dados utilizados, a amostra
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e o procedimento de amostragem, o desenvolvimento e teste piloto do questiondrio,
a descricao das varidveis e a metodologia de andlise, englobando andlise descritiva,

modelagdo por equacdes estruturais e regressao logistica multinomial.

. Resultados e Discussao: Apresenta os principais achados do estudo, incluindo andlise
exploratéria, aplicacdo dos testes estatisticos, modelacdo por equagdes estruturais e
regressdo logistica multinomial, seguida da discussao critica dos resultados a luz da

literatura existente.

. Conclusoes e Recomendacées: Sintetiza os resultados mais relevantes, salientando as
implicagdes préticas e académicas do estudo, e apresenta recomendagdes especificas para

prevencao, intervencao e sensibilizagdo em relagdo ao tréfico de 6rgaos humanos.
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O tréfico de 6rgaos humanos tem sido tratado pela literatura como uma manifestacao extrema da
criminalidade organizada e da exploragdo de pessoas em situacao de vulnerabilidade. A sua
gravidade ndo reside apenas na remocao ilicita de 6rgaos, tecidos ou partes do corpo humano,
mas também na transformagdo do corpo em mercadoria, colocando em causa a dignidade
humana, a integridade fisica e o direito a vida. Delmonico (2007) assinala que o comércio
de 6rgaos se desenvolve especialmente em contextos onde a procura por transplantes excede
a oferta legal, criando oportunidades para intermedidrios e redes clandestinas. Esta leitura é
reforcada por Budiani-Saberi e Delmonico (2008), que relacionam a expansao do fenémeno com
desigualdades socioecondmicas e com a fragilidade dos sistemas regulatdrios.

A revisdo da literatura mostra que o trafico de érgdos nao pode ser compreendido apenas
como uma questdao médica. Trata-se de um problema social, econémico, juridico, cultural
e institucional. Para Scheper-Hughes (2003), os mercados ilicitos de 6rgaos reflectem uma
desigualdade global entre corpos pobres, transformados em fonte de 6rgaos, e receptores com
maior capacidade econdémica. Esta perspectiva € relevante para estudos sobre percepcao do
risco, pois demonstra que a forma como as populacdes compreendem o fendmeno depende das
experiéncias sociais, da exposi¢ao a relatos de desaparecimentos, da confianga nas institui¢des e
das crengas culturalmente partilhadas.

No caso da presente monografia, cujo foco € a percepg¢ao do risco e os factores associados
ao trafico de 6rgaos humanos na Cidade de Maputo, a revisao da literatura deve sustentar duas
dimensdes fundamentais. A primeira € a compreensao do fendmeno em si: conceitos, evolugao
histérica, manifestacdes mundiais, africanas € mocambicanas. A segunda € a compreensao dos
factores que moldam a percepc¢ao social do risco: pobreza, desemprego, escolaridade, crengas
espirituais, inseguranca local e confianca nos 6rgaos de justica e policia. Assim, a literatura
ndo € apresentada apenas como descri¢do do problema, mas como base tedrica para justificar as

variaveis analisadas estatisticamente.

2.1 Conceitos e defini¢coes

O conceito de trafico de 6rgaos humanos encontra-se ligado a remocao, transporte, transferéncia,
venda ou utilizagdo ilicita de 6rgaos e tecidos humanos. A Organiza¢do Mundial da Saide (OMS,
2010) defende que a doagdo de 6rgios deve assentar no consentimento livre e esclarecido, na
gratuidade e na proteccdo da pessoa doadora. Quando estes principios sdo violados, a obtengao
de 6rgaos passa a colocar em causa a ética médica e os direitos humanos. Shimazono (2007)
acrescenta que o trafico de 6rgdos se articula frequentemente com o turismo de transplantes, isto
€, com a deslocacao de pacientes para paises onde conseguem obter 6rgaos fora dos sistemas
legais de doacao.

O Protocolo de Palermo, adoptado em 2000 pelas Nagdes Unidas, € uma referéncia
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central porque reconhece a remog¢ao de 6rgdos como uma forma de exploracio associada ao
trafico de pessoas. Para o UNODC (2020), quando uma pessoa € recrutada, transportada,
alojada ou explorada com a finalidade de extrac¢ao de 6rgaos, o fendmeno ultrapassa a simples
comercializacdo de 6rgdos e passa a integrar a 16gica do trafico de pessoas. Esta distingao €
importante porque permite compreender que o trafico de 6rgaos pode envolver tanto préticas
médicas ilicitas como formas de exploracdo humana organizadas por redes criminosas.

A literatura distingue ainda trafico de 6rgdos, comércio de 6rgaos e doagdo coerciva.
Delmonico (2007) define o comércio de 6rgaos como a compra e venda de partes do corpo
humano fora dos limites éticos e legais. Embora alguns casos possam envolver aparente
consentimento, autores como Moniruzzaman (2012) argumentam que a pobreza extrema e o
endividamento reduzem a liberdade real de decisdo, fazendo com que a venda de 6rgaos seja
uma escolha condicionada pela sobrevivéncia. Assim, a existéncia de consentimento formal nao
elimina necessariamente a exploracao.

No contexto africano e mogambicano, Mariano e Moreira (2016, 2018, 2021) mostram
que a noc¢ao de trafico de 6rgaos deve ser ampliada para incluir a retirada de partes do corpo
humano associada a crencas de natureza ritualistica. Nestes contextos, 6rgados como coragao,
rins, olhos, genitais, 0ssos ou cabelo podem ser valorizados por supostos poderes espirituais, de
prosperidade, protec¢@o ou sucesso. Esta dimensdo diferencia parcialmente o caso mocambicano

de outros contextos onde o fendmeno € explicado sobretudo pelo mercado de transplantes.

Trafico de Orgaos Humanos

O tréfico de 6rgdos humanos € considerado uma das formas mais graves de exploracao humana
e criminalidade organizada transnacional. Segundo a Organizacao Mundial da Saide (OMS),
o fenémeno ocorre quando 6rgaos humanos sdo removidos, transportados ou utilizados em
violagdo dos principios éticos e legais que regulam a doacdo e o transplante. Shimazono (2007)
argumenta que o crescimento da procura mundial por transplantes, aliado a insuficiéncia de
orgdos disponiveis pelos sistemas legais de doagdo, contribuiu para o desenvolvimento de
mercados ilicitos. Para Budiani-Saberi e Delmonico (2008), o trafico de 6rgdos nio deve ser
analisado apenas como um problema médico, mas também como um fenémeno econdémico,
social e politico. Os autores defendem que a combinacdo entre pobreza, desigualdade social e
fragilidade institucional cria condi¢Oes favordveis para a exploracao de individuos vulneréveis.
A literatura demonstra ainda que este crime envolve frequentemente intermediarios, profissionais
de sadde corruptos, organizagdes criminosas e receptores dispostos a pagar elevados valores

monetarios para obter 6rgados em menor tempo possivel.

Trafico de Pessoas para Extracio de Orgiios

O Protocolo de Palermo reconhece a remog¢ao de 6rgaos como uma das formas de exploracio

associadas ao trafico de pessoas. Nesta modalidade, as vitimas sdo recrutadas, transportadas,
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acolhidas ou exploradas com o objectivo especifico de remover 6rgaos para fins comerciais
ou outros fins ilicitos. O UNODC destaca que esta forma de trafico apresenta elevado
grau de complexidade devido a dificuldade de identificacdo das vitimas e a participacdo de
diferentes actores ao longo do processo. Diversos estudos demonstram que as vitimas pertencem
frequentemente a grupos socialmente vulnerdveis, incluindo pessoas em situa¢ao de pobreza
extrema, migrantes, refugiados e individuos com baixos niveis de escolaridade. A literatura
enfatiza que a extrac¢do de 6rgdos sem consentimento valido constitui uma grave violagdo dos

direitos humanos e da dignidade da pessoa humana.

Comércio de Orgaos Humanos

O comércio de 6rgaos humanos refere-se a compra e venda de 6rgaos mediante compensagao
financeira ou beneficios materiais. Embora alguns autores estabelecam distin¢des entre comércio
de 6rgdos e trafico de 6rgdos, ambos os fendmenos encontram-se fortemente relacionados.
Delmonico (2009) sustenta que a comercializacdo de 6rgaos compromete os principios éticos
da medicina e favorece a exploracdo econémica dos individuos mais vulnerdveis. Diversas
investigacdes realizadas em paises da Asia e da América Latina demonstraram que a maioria dos
vendedores de 6rgdos continua em situacdo de pobreza apds a transacc¢do, evidenciando que os
beneficios financeiros obtidos sdo geralmente tempordrios. Assim, a literatura considera que o
comércio de 6rgaos representa um importante factor de expansao dos mercados ilegais e das

redes criminosas associadas ao trafico de 6rgaos.

Turismo de Transplantes

A Declaracao de Istambul define o turismo de transplantes como a deslocacdo de pacientes
para outros paises com o objectivo de obter 6rgdos para transplante através de mecanismos
que contornam os sistemas legais de doagdo. Shimazono (2007) considera que esta pratica
desempenhou um papel fundamental na internacionalizacado do trafico de 6érgaos humanos. A
existéncia de listas de espera prolongadas, associada a escassez de 6rgdos disponiveis, leva
muitos pacientes a procurar alternativas fora dos sistemas formais de saide. Em muitos casos, os
receptores possuem elevada capacidade financeira, enquanto os doadores explorados encontram-
se em contextos marcados pela pobreza e exclusdo social. A literatura aponta que o turismo de
transplantes contribui para aprofundar desigualdades globais e aumentar a vulnerabilidade de

populacdes economicamente desfavorecidas.

Consentimento Informado e Doaciio de Orgiios

O consentimento informado constitui um dos principios fundamentais da ética médica contemporanea.
Segundo Beauchamp e Childress (2019), qualquer procedimento médico deve ser realizado
apenas apos o individuo receber informacao adequada e manifestar a sua concordancia de forma

livre e esclarecida. No contexto do trafico de 6rgaos, este principio é frequentemente violado
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através de fraude, manipulac@o ou abuso da vulnerabilidade econémica das vitimas. A doacao
de 6rgaos, por sua vez, corresponde ao acto voluntdrio e altruista de disponibilizar 6rgdos para
transplante. A Organizacdo Mundial da Saidde defende que a doacdo deve ocorrer sem qualquer
forma de compensacao financeira. Diversos autores argumentam que o fortalecimento dos
sistemas de doacao representa uma das estratégias mais eficazes para reduzir a procura por

6rgdos obtidos de forma ilicita e combater o trafico de 6rgdos humanos.

2.2 Evolucao histérica do trafico de 6rgaos humanos

A evolucdo contemporanea do trafico de 6rgaos estd associada ao desenvolvimento da medicina de
transplantes. Goyal et al. (2002) analisaram o caso da India e demonstraram que a venda de rins
se consolidou num contexto em que pessoas pobres eram aliciadas a vender 6rgdos na expectativa
de resolver problemas financeiros. O estudo revelou que muitos vendedores continuavam pobres
depois da cirurgia e apresentavam problemas de satde, mostrando que o comércio de 6rgaos
ndo produzia melhoria econémica sustentdvel. Este trabalho é relevante porque demonstra
empiricamente a ligacao entre vulnerabilidade econémica e exploragdo corporal.

Scheper-Hughes (2003), a partir de uma abordagem antropoldgica e comparativa,
descreveu a formacao de circuitos globais de 6rgaos humanos, nos quais os fluxos tendem a sair
de populagdes pobres para receptores mais ricos. A autora argumenta que o mercado ilegal de
orgdos revela uma economia moral profundamente desigual, onde a pobreza transforma o corpo
em recurso de sobrevivéncia. Esta interpretacdo ajuda a compreender por que o tréfico de 6rgaos
nao € apenas um crime isolado, mas uma expressao de desigualdades estruturais entre paises e
grupos sociais.

Shimazono (2007) contribuiu para a compreensdao histérica ao estimar que uma
percentagem significativa dos transplantes renais realizados anualmente no mundo poderia estar
associada ao comércio ilegal de 6rgdos ou ao turismo de transplantes. O estudo, baseado em
dados internacionais de transplantes e informacdes hospitalares, demonstrou que a procura
por 6rgaos, combinada com a escassez dos sistemas legais de doacao, criou condicdes para a
expansao do mercado clandestino. Esta evidéncia € particularmente importante para estudos
quantitativos, pois mostra a possibilidade de analisar o fendémeno por meio de indicadores
estatisticos.

Em Mog¢ambique, Nhatave (2022), ao resenhar o estudo comparativo de Mariano e
Moreira (2021), recorda que ja em 2003 o Jornal Noticias relatava desaparecimentos de criangas
em Nampula, cujos corpos teriam sido encontrados com 6rgaos e partes removidas. Em 2004,
segundo a mesma fonte, autoridades mogambicanas reconheceram a existéncia de casos de
extrac¢ao de 6rgaos humanos. Estes episddios ajudam a situar historicamente a emergéncia

publica do tema no pais, mesmo antes da consolidagcao de estudos académicos sistematicos
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2.2.1 Trafico de 6rgaos no contexto mundial

No plano mundial, a literatura identifica a escassez de 6rgdos para transplante como um dos
principais motores do mercado ilegal. Budiani-Saberi e Delmonico (2008) explicam que a
desigualdade entre paises ricos e pobres permite a formacao de redes transnacionais em que
receptores com maior poder econémico procuram 6rgaos em paises com menor fiscalizacdo. Esta
relacdo entre procura médica, vulnerabilidade econémica e fraca regulagdo cria um ambiente
favoravel ao turismo de transplantes.

Moniruzzaman (2012), ao estudar vitimas do comércio renal no Bangladesh, mostrou que
muitos vendedores foram atraidos por promessas financeiras, mas receberam valores inferiores
aos prometidos e sofreram consequéncias fisicas, psicoldgicas e sociais depois da cirurgia.
O autor demonstra que a narrativa da venda voluntdria € insuficiente, pois a decisdo ocorre
em contexto de pobreza, divida e desinformacdo. Este estudo € importante para a presente
monografia porque evidencia que factores socioeconémicos influenciam tanto a exposi¢ao ao
trafico como a percepg¢do publica do risco.

Na América Latina e na Asia, varios estudos apontam que o fenémeno se manifesta
sobretudo através da venda de rins e da intermediacao clandestina. No Médio Oriente e em
regioes afectadas por conflitos, a vulnerabilidade de refugiados e deslocados internos tem
sido associada ao risco de exploracdao. Na Europa, o problema surge frequentemente ligado a
migragdo irregular e a actuag@o de redes criminosas transnacionais. Embora os contextos variem,
a literatura converge na identificacdo de trés elementos recorrentes: desigualdade, fragilidade
regulatdria e procura elevada por 6rgaos.

A andlise mundial permite concluir que o trafico de 6rgaos humanos nao € homogéneo.
Em alguns paises estd associado ao transplante clandestino; noutros, ao trafico de pessoas; e
em certos contextos africanos, a utilizagdo ritual de partes do corpo humano. Esta diversidade
justifica a necessidade de estudos locais sobre percep¢do do risco, pois a populagdo nao
interpreta o fenémeno apenas a partir de estatisticas globais, mas também a partir de experiéncias

comunitdrias, relatos medidticos, crencas culturais e confianca nas institui¢oes.

2.2.2 Estudos quantitativos aplicados ao trafico de 6rgaos humanos

A revisdo da literatura sobre trafico de 6rgaos humanos revela que muitos estudos sdo qualitativos,
juridicos ou antropolégicos. Contudo, existem trabalhos quantitativos relevantes que demonstram
a possibilidade de analisar o fendmeno com métodos estatisticos. Shimazono (2007) € uma das
referéncias mais importantes neste dominio. O autor recorreu a integragao de dados hospitalares,
registos de transplantes, relatérios internacionais e informacdes provenientes de diferentes paises
para construir uma estimativa global do comércio ilegal de 6érgdos. A principal conclusao foi
que entre 5% e 10% dos transplantes renais realizados anualmente poderiam estar associados ao
comércio ilegal ou ao turismo de transplantes. Esta estimativa, embora provisdria, tornou-se

uma referéncia por demonstrar que o fenémeno pode ser analisado por meio de indicadores
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empiricos.

Goyal et al. (2002) desenvolveram um estudo quantitativo na India com pessoas que
venderam rins. O trabalho utilizou entrevistas estruturadas e anélise estatistica descritiva para
avaliar as consequéncias economicas e de satde da venda de 6rgdos. Os autores concluiram que a
maioria dos vendedores ndo conseguiu sair da pobreza, muitos tiveram agravamento do estado de
satde e uma parte significativa expressou arrependimento. O estudo € relevante porque contraria
a ideia de que a venda de 6rgdos constitui uma solugdo econdémica para populacdes pobres.
Pelo contrério, os dados sugerem que a comercializacdo de 6rgaos aprofunda a vulnerabilidade
social. Moniruzzaman (2012), no Bangladesh, analisou vitimas do comércio renal através de
entrevistas estruturadas e andlise descritiva. O autor demonstrou que pobreza, endividamento,
promessas enganosas € desconhecimento dos riscos médicos estavam entre os principais factores
associados a venda de rins. Embora o estudo tenha forte componente qualitativa, os dados
recolhidos permitiram identificar padrdes sociais € econdmicos entre os participantes. Para uma
monografia em Estatistica, este tipo de trabalho € importante porque mostra como fenémenos
clandestinos podem ser estudados por meio de questiondrios e indicadores sociais.

Budiani-Saberi e Delmonico (2008) realizaram uma anélise comparativa internacional,
articulando evidéncias documentais, dados sobre transplantes e relatos de diferentes paises.
Os autores demonstraram que o trafico de 6rgdos estd associado a desigualdade entre paises
doadores pobres e receptores ricos. A andlise permite compreender que o fenémeno possui uma
estrutura transnacional e que os métodos estatisticos podem auxiliar na identificacao de rotas,

padrdes de procura e grupos vulneréveis.

2.2.3 Trifico de 6rgios humanos em Africa

Em Africa, o trifico de érgios humanos apresenta caracteristicas proprias, resultantes da
combinacao entre pobreza, desigualdade, conflitos armados, deslocamentos populacionais,
fragilidade institucional e crencas tradicionais. A literatura mostra que, ao contrario de alguns
paises asidticos onde o problema estd fortemente associado ao mercado de transplantes renais,
em vdrios paises africanos a extraccdo de partes do corpo humano também aparece ligada a
praticas ritualisticas e crengas sobre poder, riqueza, cura ou protec¢do espiritual.

Mariano e Moreira (2021) destacam que o tréfico de pessoas, 6rgaos e partes do corpo
humano em Mocambique deve ser entendido dentro de um contexto regional mais amplo. A
Africa Austral apresenta fluxos migratérios intensos, fronteiras extensas e desigualdades
socioeconomicas que facilitam a circulagdo de redes criminosas. A proximidade entre
Mocambique, Africa do Sul, Eswatini, Zimbabwe, Malawi e TanzAnia contribui para tornar o
fendmeno transfronteirico e dificil de controlar.

Fellows (2009), ao estudar o trafico de partes do corpo humano em Mogambique € na
Africa do Sul, concluiu que existiam evidéncias de extraccio de 6rgios e partes do corpo humano,

mas que as politicas e programas de combate eram praticamente inexistentes ou insuficientes.
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Esta conclusdo € particularmente relevante porque evidencia a distancia entre a existéncia
do problema e a capacidade institucional de resposta. A auséncia de registos sistematicos e
mecanismos de protec¢do dificulta a quantificacdo do fendmeno e aumenta a subnotificacao.

SANTAC (2013), em estudo sobre o trafico de partes do corpo humano no Parque
Transfronteirico do Grande Limpopo, identificou a ocorréncia de préticas associadas ao trafico
de partes do corpo em Mocambique e Zimbabwe, tendo a Africa do Sul como um dos
destinos relevantes. Este estudo reforca a ideia de que o fendmeno nao deve ser limitado a
fronteiras nacionais, pois as redes criminosas podem aproveitar zonas fronteirigas, dreas rurais e
comunidades com fraca presenca estatal.

A literatura africana também chama atencdo para a vulnerabilidade de pessoas com
albinismo. Em paises como Tanzania, Malawi e Mocambique, pessoas com albinismo tém
sido alvo de perseguicOes, mutilacdes e assassinatos motivados por crencas supersticiosas
relacionadas com riqueza e poder. Esta dimensao sociocultural € central para compreender a
percepg¢do do risco, pois muitas comunidades interpretam o trafico de 6rgdos ndo apenas como

crime organizado, mas como fendmeno ligado a préticas espirituais € medo comunitdrio.

Factores socioecondomicos associados ao fenomeno

A pobreza € um dos factores mais frequentemente referidos na literatura sobre trafico de
6rgdos humanos. Goyal et al. (2002) demonstraram que a venda de rins na India estava
fortemente associada a dificuldades econémicas e endividamento. Moniruzzaman (2012) chegou
a conclusdes semelhantes no Bangladesh, mostrando que muitos vendedores foram aliciados por
promessas de dinheiro e melhoria de vida. Estes estudos permitem compreender por que razao
a pobreza deve ser considerada uma varidvel importante em investigacdes sobre percep¢ao do
risco.

O desemprego e a precariedade econdmica também aparecem como factores relevantes.
Quando as oportunidades formais de rendimento sao limitadas, os individuos tornam-se mais
vulnerdveis a propostas de aliciamento, engano ou exploracdo. Embora nem todo contexto de
pobreza produza trafico de 6rgdos, a literatura demonstra que a vulnerabilidade econémica reduz
a capacidade de protec¢do individual e comunitdria. Esta ideia € compativel com abordagens de
Sen (1999), para quem a pobreza deve ser compreendida como privagdo de capacidades e nao
apenas como insuficiéncia de rendimento.

A escolaridade constitui outro factor importante. Individuos com menor nivel de instru¢do
podem ter menor acesso a informagao sobre riscos, direitos € mecanismos de dentncia. Por outro
lado, individuos com maior escolaridade tendem a interpretar o fendmeno com maior capacidade
critica, podendo apresentar percepg¢do de risco mais elevada. Esta relacio € relevante para a
presente monografia, pois a escolaridade foi uma das varidveis sociodemograficas consideradas
na andlise da percepg¢ao do risco.

A desigualdade social cria ainda condi¢des para a normalizacao da exploragdo. Scheper-
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Hughes (2003) argumenta que o mercado global de 6rgaos expressa uma divisao moral entre
corpos considerados descartdveis e corpos considerados dignos de salvacao. Esta leitura € util
para compreender por que o trafico de 6rgios afecta de forma desproporcional populagdes pobres,

migrantes, deslocados, criangas, mulheres e pessoas marginalizadas.

Factores socioculturais e institucionais

Os factores socioculturais desempenham papel central na compreensao do trafico de 6rgaos
em Mogambique. Mariano e Moreira (2016, 2018, 2021) demonstram que, em determinadas
comunidades, partes do corpo humano sao associadas a crengas sobre prosperidade, fertilidade,
proteccao espiritual e sucesso. Estas crencas ndo explicam isoladamente o fenémeno, mas
ajudam a compreender por que certos 6rgaos e partes do corpo sdo valorizados em contextos
especificos.

A literatura ndo deve tratar as crengas tradicionais de forma simplista ou estigmatizante.
O problema ndo esta na cultura em si, mas na instrumentalizacdo criminosa de crencas por
individuos e redes que exploram o medo, a supersti¢do e a vulnerabilidade comunitdria. Mariano
e Moreira (2021) mostram que médicos tradicionais sdo frequentemente mencionados nos relatos
comunitdrios, mas também indicam que o fendmeno envolve intermedidrios, compradores, redes
criminosas e falhas institucionais.

A confianca institucional € outro elemento decisivo. Tyler (2006) defende que a
legitimidade das institui¢cdes influencia a disposicao dos cidadaos para cooperar com autoridades
e cumprir normas. Quando a populagdo nao confia na policia, nos tribunais ou no sistema de
saude, tende a denunciar menos e a proteger-se por meios informais. Em contextos de trafico
de 6rgaos, a baixa confianca institucional pode aumentar a subnotificacao e reforcar o medo
comunitdrio.

Putnam (1993), ao discutir capital social, mostra que confianca, redes comunitdrias e
cooperagdo sao fundamentais para o funcionamento das institui¢cdes democréaticas. Aplicado
ao trafico de 6rgaos, este argumento sugere que comunidades com maior confianga social e
institucional podem apresentar maior capacidade de preveng¢do, dentincia e mobilizacdo. Por
outro lado, comunidades marcadas por medo, desconfianga e percep¢ao de impunidade podem

tornar-se mais vulnerdveis a actuacao de redes criminosas.

2.2.4 Trafico de 6rgaos humanos em Mocambique

Em Mocambique, o trifico de 6rgdos humanos tem sido analisado sobretudo por estudos
qualitativos, antropoldgicos, juridicos e relatdrios institucionais. Nhatave (2022) salienta que,
antes da aprovacdo e consolidacdo dos instrumentos internacionais e nacionais de combate ao
trafico, havia pouca produg¢do interna sobre trafico de pessoas, 6rgaos e partes do corpo humano.
A partir dos anos 2000, contudo, o tema passou a ganhar visibilidade publica e académica,

especialmente devido a relatos de desaparecimentos, mutilacdes e suspeitas de extrac¢ao de
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partes do corpo humano.

A UNESCO (2006) analisou o trafico de pessoas em Mocambique e identificou situa¢des
envolvendo mulheres, meninas e rapazes traficados para exploracio sexual, trabalho for¢ado e
colheita de 6rgdos. Embora o estudo tivesse foco mais amplo no trafico de pessoas, € relevante
por demonstrar que a extrac¢ao de 6rgaos ja aparecia como uma das finalidades possiveis
da exploracdo. Serra (2006), ao estudar o trafico de menores, também contribuiu para dar
visibilidade ao problema nas regides Norte e Centro do pais.

Fellows (2009) constitui uma das referéncias mais importantes sobre trafico de partes
do corpo humano em Mogambique e Africa do Sul. O estudo concluiu que havia evidéncias
de extrac¢ao de partes do corpo humano em Mogcambique, mas que as politicas e programas
de resposta eram fracos. Esta conclusao permanece relevante porque um dos desafios centrais
da investigacao sobre o fenémeno ¢ a falta de dados estatisticos consolidados, o que dificulta a
formulacdo de politicas publicas baseadas em evidéncia.

Os estudos da CEMIRDE, desenvolvidos por Mariano, Moreira e colaboradores em
2016, 2018 e 2021, sdao fundamentais para compreender o fendmeno no pais. Estes trabalhos
abordam diferentes regides de Mocambique e mostram que o trifico de pessoas, 6rgaos e partes
do corpo humano estd associado a pobreza, deslocamentos for¢ados, conflitos, desigualdades
sociais, crencas tradicionais e fragilidade institucional. A abordagem antropoldgica destes
estudos permitiu recolher relatos comunitarios e compreender a forma como as populagdes
percepcionam o risco.

As provincias da Zambézia, Tete, Niassa e Cabo Delgado sdo frequentemente mencionadas
como zonas criticas. Em Cabo Delgado, o conflito armado e os deslocamentos populacionais
aumentaram a vulnerabilidade de mulheres, criancas e pessoas com albinismo. Mariano e
Moreira (2021) observam que situacdes de guerra, deslocagdo e perda de redes de protecgao

comunitdria criam oportunidades para redes criminosas explorarem pessoas vulneraveis.

Cidade de Maputo e percepcao local do risco

A Cidade de Maputo apresenta particularidades que justificam a realizacdo de um estudo
especifico sobre percep¢ao do risco. Embora seja o principal centro urbano, administrativo
e econdémico do pais, a cidade inclui zonas marcadas por desigualdade social, desemprego,
crescimento urbano desordenado, informalidade econdmica e inseguranca. Estes factores podem
influenciar a forma como os residentes interpretam o risco de trafico de érgaos humanos.

A percepgdo local do risco ndo depende apenas da ocorréncia confirmada de crimes.
Slovic (1987) demonstra que a percep¢ao do risco € influenciada por medo, familiaridade,
controlo percebido, gravidade das consequéncias e confianca nas instituicoes. Assim, mesmo
quando os dados oficiais sdo escassos, relatos medidticos, rumores comunitdrios e casos recentes
podem aumentar a sensa¢@o de vulnerabilidade. No contexto de Maputo, casos noticiados sobre

suspeitas de trafico de 6rgaos, desaparecimentos ou apreensao de partes humanas podem afectar
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significativamente a percepcao publica.

Douglas e Wildavsky (1982) defendem que a percepg¢ao do risco € socialmente construida
e influenciada por valores culturais, organizagao social e formas de vida comunitéria. Esta teoria
¢ util para compreender por que diferentes grupos podem interpretar o trafico de 6rgaos de
formas distintas. Pessoas com maior exposicao a relatos comunitirios ou crengas espirituais
podem perceber o risco de forma mais intensa do que individuos que interpretam o fendmeno
principalmente como crime organizado ou problema médico.

Renn (2008) acrescenta que a percep¢ao do risco resulta da interac¢do entre conhecimento
técnico, experiéncia social, comunicagdo publica e confianga institucional. Aplicado a Cidade de
Maputo, este argumento sugere que a percep¢ao do risco de trafico de 6rgdos pode ser influenciada
pela escolaridade, pelo acesso a informacao, pela confianca na policia e no sistema judicial,
pela experiéncia indirecta com relatos de desaparecimentos e pela percep¢ao da gravidade do

fendmeno.

Percepcao do risco, variaveis latentes e fundamentacao estatistica

O presente trabalho analisa a percepcao do risco e os factores associados ao trafico de érgaos
humanos na Cidade de Maputo. A varidvel dependente, percep¢ao do risco, é construida a partir
da forma como os participantes avaliam a probabilidade, gravidade e exposi¢do ao fendémeno.
Esta abordagem encontra sustentacdo na literatura de Slovic (1987), segundo a qual o risco
percebido nao corresponde apenas a probabilidade objectiva de ocorréncia, mas também a
avaliacdo subjectiva do perigo e das suas consequéncias.

As dimensoes latentes utilizadas no estudo, nomeadamente Exposi¢do, Crencas e
Confianca, encontram suporte em diferentes tradi¢des tedricas. A dimensao Exposicao relaciona-
se com a proximidade percebida ao fenédmeno, experiéncias directas ou indirectas e percep¢ao
de vulnerabilidade local. A dimensao Crengas articula-se com os estudos de Mariano e Moreira
(2016, 2018, 2021), que demonstram a importancia das crencas socioculturais na interpretacao
comunitdria do trifico de 6rgados em Mocambique. A dimensao Confianga encontra suporte em
Tyler (2006) e Putnam (1993), ao destacar o papel da legitimidade institucional e do capital
social na cooperacdo entre cidadaos e autoridades.

A utilizagdo da andlise factorial justifica-se porque permite identificar dimensdes latentes
subjacentes a um conjunto de varidveis observadas. Hair et al. (2019) explicam que a analise
factorial € adequada quando o investigador procura reduzir varidveis correlacionadas a factores
interpretdveis. No presente estudo, esta técnica permite organizar indicadores relacionados com
exposicao, crengas e confianga institucional, oferecendo uma estrutura coerente para a posterior
modelacdo estatistica.

A modelacdo de equagdes estruturais permite testar relacdes entre varidveis latentes
e avaliar a qualidade do modelo conceptual proposto. Kline (2016) destaca que a SEM ¢é

particularmente ttil em estudos sociais quando se pretende analisar constructos ndo observaveis
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directamente. Por sua vez, a regressao logistica multinomial é adequada quando a varidvel
dependente possui mais de duas categorias, como percepcao baixa, moderada e alta. Esta técnica
permite estimar a associacao entre factores sociodemogréficos, culturais e institucionais e os

diferentes niveis de percepcao do risco.

Limitacoes da literatura e contributo do estudo

Apesar da relevancia do tema, a literatura sobre trafico de 6rgaos humanos em Mog¢ambique
apresenta limitacdes importantes. A maioria dos estudos existentes adopta abordagens
qualitativas, antropoldgicas ou juridicas, sendo escassas as investigacdes quantitativas centradas
na percepg¢do do risco. Os trabalhos de Mariano e Moreira (2016, 2018, 2021) sdo essenciais
para compreender o fenémeno do ponto de vista comunitdrio e cultural, mas nao t€m como
objectivo principal modelar estatisticamente os factores associados a percep¢ao do risco.

A escassez de dados oficiais e a natureza clandestina do fenémeno dificultam a estimacdo
da sua incidéncia real. Por essa razao, estudar a percepcao do risco torna-se uma alternativa
metodoldgica relevante. A percepg¢do publica pode influenciar comportamentos de denuncia,
estratégias de autoprotec¢do, confianca nas autoridades e apoio a politicas de prevencdo. Assim,
mesmo quando a ocorréncia real € dificil de medir, a forma como a populacdo interpreta o risco
constitui informacao socioldgica e estatistica relevante.

O presente estudo contribui para preencher esta limitagdo ao aplicar métodos estatisticos
a um tema frequentemente tratado de forma descritiva. Ao recorrer a andlise descritiva, testes
bivariados, andlise factorial, modelacdo de equacdes estruturais e regressao logistica multinomial,
a investigacao permite identificar factores associados a percepcao do risco na Cidade de Maputo.
Esta contribuicdo € particularmente importante porque aproxima o debate sobre trafico de 6rgaos

de uma abordagem empirica, mensurdvel e orientada para politicas publicas.
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3 METODOLOGIA

3.1 Material

A recolha dos dados foi efectuada através de um questiondrio electrénico desenvolvido e
disponibilizado na plataforma Google Forms, o que permitiu a aplicacao do instrumento de
forma padronizada e a consolidagdao automadtica das respostas numa base de dados digital.
Ap6s a recolha, os dados foram exportados para o software estatistico R (versao 4.3.3),
onde foram realizados os procedimentos de limpeza, codificacdo, validacio e andlise dos dados.
Para a elaboracao, digitacdo e apresentacdo do relatorio final foi utilizada a plataforma

Overleaf, através do sistema de composi¢ao tipografica IXTEX.

3.2 Dados

Para a concretizacdo do presente estudo, recorreu-se a constru¢do de uma base de dados primaria,
composta por respostas recolhidas por meio de um questiondrio estruturado, administrado
online através da plataforma Google Forms. O questiondrio foi desenhado com o objectivo de
captar percepcoes, experiéncias e possiveis factores associados a exposicao ao trafico de 6rgaos
humanos, com foco na Cidade de Maputo.

O questiondario é composto por um total de 30 perguntas, divididas em trés secgdes: 1)
caracteristicas sociodemograficas, ii) percepcoes, crencas e exposi¢ao ao fendémeno, iii) uma
questdo aberta para recomendagdes.

Os dados ndo apresentaram valores omissos nem inconsisténcias.

3.2.1 Descricao das Variaveis

As varidveis do presente estudo foram definidas com base em literatura cientifica especializada
sobre o trafico de 6rgdos humanos, percepc¢ao do risco e factores sociais associados (Mariano &
Moreira, 2021; UNODC, 2020; WHO, 2017).

As varidveis sociodemogréficas (Q1 a Q8) permitem caracterizar o perfil dos participantes
em termos de sexo, idade, estado civil, religido, escolaridade, ocupacao, rendimento e local de
residéncia. As varidveis de conhecimento e experiéncia pessoal (Q9 a Q12) avaliam a exposi¢ao
directa ou indirecta ao fendmeno, enquanto as percepgoes sobre vulnerabilidade e risco local
(Q13 a Q25) medem a opinido dos inquiridos sobre a gravidade, factores socioecondémicos e
crencgas culturais relacionadas com o trafico de 6rgaos.

As varidveis relacionadas com confianga institucional e comportamentos de dentncia
(Q26 a Q29) investigam a confiancga nas autoridades, no sistema judicial e a predisposi¢cao para
reportar situacdes suspeitas. A varidvel aberta Q30, recolhe sugestdes e recomendagdes dos

participantes sobre a prevencdo do trafico de 6rgaos.
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A varidvel dependente (Y) avalia o grau de percepg¢ao do risco em relacao a trafico de
6rgaos humanos na Cidade de Maputo, classificado em trés categorias: percep¢ao do risco baixa,

percepcao do risco moderada e percepcao do risco alta.

3.2.2 Recodificacao das Variaveis Independentes

As varidveis do questiondrio inicialmente apresentavam multiplas categorias detalhadas. Por
exemplo, a escolaridade incluia “Ensino primério”, “Ensino secundério”, “Ensino técnico
médio”, “Ensino superior” e “Pds-graduagdo”; a faixa etdria continha “Menos de 18 anos”,
“18-24 anos”, “25-34 anos”, “35—44 anos”, “45-54 anos” e “55 anos ou mais”. As respostas
em escala Likert, das perguntas Q14 a Q29, eram registadas como “Discordo totalmente”,
“Discordo”, “Neutro”, “Concordo” e “Concordo totalmente”.

Para simplificar a anélise, algumas categorias foram agrupadas. Na escolaridade, “Ensino
primdrio” foi combinado com “Ensino secundério”, formando a categoria “Ensino secundario”.
“Ensino técnico médio” foi combinado com “Ensino superior”, formando a categoria “Ensino
superior”, enquanto ‘“Pés-graduacdo” permaneceu inalterada. Na faixa etdria, “Menos de 18 anos”
foi incorporada na categoria “18-24 anos”; “25-34 anos” e “35—-44 anos” foram agrupadas como
“25-44 anos”; “45-54 anos” e “55 anos ou mais” foram combinadas na categoria “45-55+".

As respostas em escala Likert foram recodificadas numericamente, atribuindo 1 a
“Discordo totalmente” e 5 a “Concordo totalmente”. A partir destas varidveis, foram criadas
trés varidveis latentes: Exposicdo (média de Q14 a Q19), Crencas (média de Q20 a Q25) e
Confianca (média de Q26 a Q29).

3.2.3 Variavel Dependente

Para a constru¢do da Varidvel Dependente, recorreu-se a média das respostas fornecidas a
um conjunto de itens elaborados com base em literatura cientifica sobre fenémenos criminais
e percepg¢ao social do risco (Mariano & Moreira, 2021; UNODC, 2020). Estes itens foram
avaliados numa escala ordinal de cinco pontos de tipo Likert, variando entre “discordo totalmente”
e “concordo totalmente”.

Ap6s o cdlculo da média individual das respostas padronizadas, os valores foram

agrupados em trés niveis, representando diferentes graus de percepg¢ao do risco:

0, seamédia estiver no intervalo [1, 3[ (Percepg¢ao do risco baixa)
Y =41, seamédia estiver no intervalo [3, 4] (Percep¢do do risco moderada)

2, se amédia estiver no intervalo [4, 5] (Percepg¢do do risco alta)

Esta categorizacdo permite uma andlise mais refinada da forma como diferentes perfis

de respondentes interpretam o risco associado ao trafico de 6érgaos humanos, possibilitando a
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aplicacdo de modelos estatisticos apropriados, como a modelacio por equagdes estruturais € a
regressao logistica multinomial.
Para informagdes detalhadas sobre cada varidvel, incluindo categorias, tipo e c6digos

utilizados, recomenda-se consultar a Tabela 5.1 nos apéndices.

3.2.4 Tamanho da Amostra

A determinac¢do do tamanho da amostra deste estudo teve como base recomendagdes metodoldgicas
frequentemente adotadas em pesquisas que envolvem andlises multivariadas e varidveis
categoricas.

Segundo Hair et al. (2019), quando se pretende realizar anélises com multiplas varidveis
explicativas, recomenda-se assegurar um nimero minimo de respondentes proporcional ao
nimero de varidveis independentes incluidas no modelo. Uma das regras praticas mais
amplamente aceites sugere a utilizagdo de, pelo menos, 15 a 20 observagdes por varidvel (Hair
et al., 2019; Tabachnick & Fidell, 2013).

No presente estudo, foram consideradas 16 varidveis principais associadas a percepcao
e exposi¢do ao trafico de 6rgdos humanos, excluindo as varidveis sociodemogréificas e de
recomendacgao. Aplicando a recomendacao de um minimo de 18 respondentes por varidvel, o

célculo para o tamanho da amostra foi o seguinte:

n =16 x 20 = 320 individuos

Adicionalmente, conforme sugerido por Kline (2016), é aconselhdvel prever uma margem
adicional de cerca de 5% a 10% para compensar possiveis respostas incompletas, inconsistentes
ou invélidas. Com isso, a amostra foi ampliada para 336 = (320(1 + 0.05)) respondentes validos,
garantindo maior robustez nas andlises estatisticas subsequentes e maior representatividade dos
resultados.

Este ndimero assegura um equilibrio entre viabilidade prética da recolha de dados e
exigéncias metodolégicas recomendadas pela literatura cientifica para estudos sociais com

multiplas varidveis explicativas.

3.3 Amostragem

Para este estudo, foi adoptada a técnica de amostragem nao probabilistica por conveniéncia.
Esta técnica consiste na selec¢do de individuos que estejam acessiveis ao investigador e que
aceitem participar voluntariamente no inquérito, sendo frequentemente utilizada em contextos
de investigagOes sociais com recursos limitados ou quando o objectivo é obter uma primeira
exploragdo sobre um fendmeno especifico (Lavrakas, 2008; Bryman, 2012).

A escolha da amostragem por conveniéncia foi motivada pela facilidade de acesso

aos participantes e pela limitacdo de recursos financeiros e logisticos, o que impossibilitou a
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implementacdo de um plano amostral probabilistico. Tal abordagem € considerada valida em
estudos exploratdrios, como € o caso desta investigagcdo, especialmente quando se pretende
analisar percepg¢des e atitudes numa populagdo especifica, neste caso, cidaddos residentes na
Cidade de Maputo com algum conhecimento ou contacto com o fendmeno do trafico de 6rgaos
humanos (Marques & Pires, 2021; Costa, 2018).

O questiondrio foi administrado de forma digital através da plataforma Google Forms,
tendo sido disseminado por correio electrénico, redes sociais (WhatsApp e Facebook) e grupos
humanitarios e comunitérios ligados a causas sociais e de sensibilizacdo, entre os meses de
Maio a Agosto de 2025. Esta estratégia permitiu alcancar uma diversidade de participantes em
diferentes bairros urbanos, respeitando o critério de inclusdo definido: residir na Cidade de
Maputo.

Embora a amostragem por conveniéncia possa limitar a generalizagao dos resultados
para toda a populacio, ela oferece vantagens em termos de economia de tempo e custos, além de
permitir o acesso rdpido a informagdes relevantes para a andlise preliminar de um problema
social complexo (Cohen et al., 2011; Hair et al., 2019).

3.4 Desenvolvimento do Questionario

O questiondrio utilizado no presente estudo foi construido com base em literatura relevante
sobre segurancga publica, trafico de pessoas e percepcao do risco, considerando os contextos
socioculturais de Mogcambique. O processo de construcdo foi conduzido em vdrias etapas,
garantindo coeréncia temadtica, validade conceptual e clareza linguistica dos itens incluidos.

A primeira fase consistiu na revisao da literatura cientifica sobre factores associados
ao trafico de 6rgaos humanos, tendo como base estudos de referéncia como os de Mariano e
Moreira (2021), Shimazono (2007), UNODC (2020) e Likert (1932). A partir desta anélise,
foram identificadas dimensdes centrais para a investigagdo: caracteristicas sociodemogréficas,
exposicao e vulnerabilidade ao fendmeno, percep¢ao e crencas sobre causas e praticas do trafico
de 6rgaos, bem como confianc¢a nas instituigoes.

Em seguida, foi elaborado um conjunto preliminar de perguntas, distribuidas por cinco
seccoes: (i) dados sociodemograficos, (ii) exposicdo e vulnerabilidade, (iii) percep¢do e crengas,
(iv) confianca institucional, e (v) recomendacdes. A versdo inicial do questiondrio foi submetida
a apreciacao de um docente universitdrio especialista em estatistica aplicada as cié€ncias sociais,
com experiéncia na construcao de instrumentos de recolha de dados. As observagdes recebidas
permitiram refinar o conteddo e a estrutura dos itens, assegurando a adequagao do instrumento
ao contexto da Cidade de Maputo.

A versao final do questiondrio integrou um total de 30 perguntas, sendo 8 questdes
relativas a dados sociodemograficos, 21 questdes relativas as dimensdes temdticas principais do
estudo e 1 questdo aberta de cardcter recomendatério. As perguntas temdticas foram formuladas

com base numa escala de Likert de cinco pontos, variando de “Discordo totalmente” a “Concordo
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totalmente”. Este tipo de escala foi escolhido por permitir captar com maior nuance a intensidade
das opinides dos inquiridos, proporcionando assim uma base sélida para andlise estatistica,
inclusive a construgdo de varidveis latentes para modelos de equagdes estruturais.

A estrutura do questiondrio foi desenhada para garantir fluidez e clareza na leitura,
evitando enviesamentos de resposta e facilitando o preenchimento auténomo pelos participantes.
O pré-teste foi conduzido com um pequeno grupo de individuos para assegurar a compreensao dos
termos e a coeréncia interna do instrumento. Apoés este processo, o questiondrio foi programado
na plataforma Google Forms e distribuido online através de redes sociais e correio electronico,
conforme detalhado na sec¢do seguinte.

Por razdes de organizacdo e economia de espaco no corpo do trabalho, o instrumento de

recolha de dados € apresentado na integra nos Apéndices.

3.5 Estudo Piloto

Realizou-se um teste piloto com 7 individuos para aferir a clareza e relevancia das questoes.
O questionério foi aplicado através da plataforma docs.google.com e ndo foram necessarias
alteracoes.

A utilizacdo de um questiondrio online e amostragem por conveniéncia permitiu alcangar
um numero significativo de participantes em pouco tempo. A escala de Likert foi escolhida por

permitir captar nuances de percep¢ao e opinido.

3.6 Classificacao do Estudo

* Quanto a natureza da pesquisa: O estudo € de natureza aplicada, pois visa produzir
conhecimento que possa ser utilizado na formulacdo de estratégias de prevencdo e combate
ao trafico de 6rgdos humanos, contribuindo assim para o fortalecimento das politicas

publicas de seguranga e direitos humanos em Mog¢ambique.

* Quanto a abordagem do problema: A abordagem adoptada é quantitativa, uma vez
que o estudo recorre a andlise estatistica de dados obtidos por questiondrio estruturado,
utilizando métodos como testes nao paramétricos, andlise factorial, Modelacao de equagdes
estruturais e regressao logistica multinomial para identificar os determinantes da percep¢ao

do risco.

* Quanto aos objectivos: O estudo tem cardcter descritivo-explicativo, pois:

— Descreve o perfil sociodemogréfico, cultural e institucional dos participantes;

— Explica as relacGes entre varidveis que influenciam a percepcao do risco, permitindo
compreender de forma causal os factores subjacentes a vulnerabilidade social e

institucional.
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* Quanto aos procedimentos técnicos: A pesquisa € classificada como de campo, uma vez
que recorreu a aplicacdo de um questiondrio online para a recolha de dados primérios
junto dos residentes na Cidade de Maputo. A recolha de informacao foi realizada de forma
directa, através de um inquérito estruturado, concebido especificamente para este estudo,
garantindo a representatividade do publico-alvo e a obtencao de respostas vélidas para a

andlise estatistica subsequente.

* Quanto a area de conhecimento: O estudo enquadra-se nas dreas da Estatistica Aplicada,
Ciéncias Sociais e Criminologia, com contributos interdisciplinares para a compreensao

de fendmenos sociais complexos através de técnicas estatisticas multivariadas.

* Quanto ao ambito geogrifico e contextual: A investigacdo tem abrangéncia local,
concentrando-se na Cidade de Maputo, mas insere-se num contexto nacional e internacional

mais amplo, dada a natureza transnacional do trafico de 6rgaos humanos.

* Quanto a relevancia social e cientifica: O estudo possui alta relevancia social, pois fornece
evidéncias empiricas que podem subsidiar campanhas educativas, estratégias institucionais
de prevencdo e politicas publicas multissetoriais de combate ao trafico de 6rgaos humanos,

fendmeno que compromete a seguranca e a dignidade humana.

3.7 Delimitacao Espacial e Temporal do Estudo

O presente estudo foi desenvolvido na Cidade de Maputo, capital de Mocambique, que se
destaca como o principal centro econémico, politico e social do pais. A escolha desta localidade
justifica-se por trés factores principais: (i) elevada mobilidade populacional, que facilita o fluxo
de pessoas entre distritos urbanos e fronteiras internacionais; (ii) presenca de infraestruturas
estratégicas de transporte, como o Porto de Maputo, o Aeroporto Internacional e as principais
vias rodovidrias, que tornam a cidade um ponto estratégico para possiveis redes criminosas; e (iii)
diversidade social e econémica, permitindo a observacao de diferentes perfis de vulnerabilidade
e de exposi¢do ao trifico de 6rgaos humanos.

No que se refere ao espago temporal, o estudo nao delimitou um periodo temporal
especifico. Esta decisdo decorre de duas razdes fundamentais: (i) o tréfico de 6rgaos humanos é
um fenémeno clandestino e de dificil rastreamento, com registos dispersos e frequentemente
dependentes de relatos informais; e (i) o objectivo central do estudo incide sobre a percep¢ao
actual da populacdo e os factores associados ao fendmeno, e ndo sobre a evolugao temporal de
casos reportados.

De acordo com Marconi e Lakatos (2017), em investigacOes exploratdrias e descritivas
relacionadas com fenémenos ilicitos ou de ocorréncia esporadica, a prioridade metodolégica
deve centrar-se na identificagdo de factores sociais e contextuais explicativos, mesmo que nao

exista uma delimitacio temporal rigorosa. Esta abordagem possibilita a recolha de dados vélidos
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sobre o fendmeno em andlise, considerando a dificuldade em aceder a registos oficiais e fidveis

sobre o trafico de 6rgaos humanos na Cidade de Maputo.

3.8 Meétodos

O presente trabalho teve como objectivo analisar a percep¢ao do risco e os factores associados
ao trafico de 6rgaos humanos na Cidade de Maputo. Para tal, foi adoptada uma abordagem de
investigacdo quantitativa, de cardcter descritivo e explicativo, com o objectivo de identificar
padrdes, medir associacdes e testar hipoteses estatisticas.

Os dados obtidos foram submetidos a um processo que consistiu nas seguintes etapas:
validagdo e limpeza, codificacdo das varidveis, andlise descritiva inicial, e posterior andlise

inferencial com aplicacdo de modelos estatisticos adequados. As anélises efectuadas compreenderam:

3.8.1 Analise Factorial Confirmatéria

Uma vez que a estrutura factorial dos construtos analisados ja havia sido previamente definida com
base na literatura, optou-se pela utilizacdo da Anélise Factorial Confirmatéria (AFC). O principal
objectivo desta etapa foi confirmar empiricamente se os itens do questiondrio representavam
adequadamente os factores latentes inicialmente propostos para explicar a percep¢ao do risco de
trafico de 6rgdos humanos na Cidade de Maputo.

Antes da aplicacdo da AFC, procedeu-se a avaliacdao da fiabilidade das escalas e da
adequacgdo dos dados a utilizagdo de técnicas factoriais. Para tal, foram calculados o coeficiente
Alfa de Cronbach, o Teste de Esfericidade de Bartlett e o indice Kaiser-Meyer-Olkin (KMO).

Segundo Hair et al. (2019), a AFC € utilizada quando existe uma estrutura factorial
previamente estabelecida teoricamente, permitindo avaliar se os dados observados confirmam o

modelo conceptual proposto.

Suposicoes para a Aplicacao da Analise factorial
Coeficiente Alfa de Cronbach

Para verificar a confiabilidade de cada dimensao/atributo do questiondrio, foi utilizado o

coeficiente Alfa de Cronbach, que constitui uma das mais tradicionais estimativas de confiabilidade

de instrumentos aplicados em pesquisas. Dado que todos os itens possuem a mesma escala de

medi¢do, o coeficiente @, com « € [0, 1], é calculado a partir da variancia dos itens individuais

e das covariancias entre os itens, através da seguinte equacao:
k S

a=——|1-

—_— 3.1
— 5 (3.1)

em que:

¢ k € o numero de itens da dimensao,
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. Sl.2 ¢ a variancia do item i,
* 52 ¢ a variancia total da dimensio.

Esta medida foi utilizada no presente estudo para assegurar que as escalas do questiondrio
apresentavam consisténcia interna adequada, garantindo a fiabilidade dos resultados obtidos.

A interpretacao foi baseada nos critérios classicos: @ > 0,70 indica consisténcia aceitavel.

Teste de Esfericidade de Bartlett

Antes da identificacdo dos factores latentes, foi necessdrio verificar se existiam correlacdes
significativas entre as varidveis observadas. Para esse efeito, utilizou-se o Teste de Esfericidade
de Bartlett, proposto por Bartlett (1950), cujo objectivo € avaliar se a matriz de correlagdes
difere significativamente de uma matriz identidade.

Segundo Hair et al. (2019), a rejeicdo da hipdtese nula indica que as varidveis apresentam
correlagdes suficientes para justificar a aplicacdo de técnicas factoriais.

A estatistica de teste € dada por:

2p+5

Y>=- [n -1- In|R| (3.2)

em que:
* n representa o tamanho da amostra;

* p corresponde ao nimero de varidveis;

* |R| representa o determinante da matriz de correlagdes.

No presente estudo, este teste foi aplicado antes da Andlise Factorial Exploratéria e da
Modelagao de Equacdes Estruturais, com o objectivo de verificar se os itens do questionario
apresentavam correlagdes adequadas para a construg@o dos factores latentes Exposi¢ao, Crencas
e Confianga.

Considerou-se adequada a continuagdo da andlise factorial sempre que o valor-p fosse

inferior a 0,05.

Teste KMO (Kaiser-Meyer-Olkin)

Ap6s verificar a existéncia de correlacdes significativas entre os itens do questiondrio, procedeu-se
a avaliagdo da adequacdo da amostra através da medida KMO (Kaiser, 1974).
Segundo Hair et al. (2019), este indice mede a propor¢ao da variancia comum entre as

varidveis, indicando se os dados sdo apropriados para andlise factorial.

P

KMO = 3 3
N

(3.3)
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em que:
* r;j representa as correlagdes observadas;
* g,j representa as correlacOes parciais.

No presente estudo, a medida KMO foi utilizada antes da extrac¢ao dos factores latentes
para avaliar se a estrutura de correlacdo existente entre os itens permitia a utilizacao de técnicas

factoriais.

Tabela 3.1: Niveis de aceita¢do do indice KMO

KMO | Analise factorial
<0.5 Inaceitavel
0.5-0.6 | Ma
0.6 — 0.7 | Razoavel
0.7 -0.8 | Média
0.8—-0.9 | Boa
0.9 — 1.0 | Muito Boa
Fonte: Adaptado de Kaiser (1974).

Seguindo os critérios propostos por Kaiser (1974), valores superiores a 0,60 foram

considerados aceitaveis.

Critério da Variancia Explicada

Para determinar quantos factores reter, aplicou-se o critério da variincia explicada, que pressupde
que devem ser incluidos ou retidos os factores que explicam mais de 40% da variancia total.
Os itens com cargas factoriais negativas ou ndo significativas foram removidos, de modo
a garantir que apenas as varidveis com contributos estatisticamente relevantes permanecessem
no modelo final. Este procedimento assegurou a robustez da estrutura factorial e aumentou a

validade interna dos factores identificados.

3.8.2 Modelacao de Equacoes Estruturais (MEE)

Ap6s a validacado da estrutura factorial, procedeu-se a aplicacdo da Modelacao de Equacoes
Estruturais (MEE).

O objectivo desta etapa foi validar o modelo de mensuragdo obtido na Anélise Factorial
Confirmatéria e avaliar o ajustamento da estrutura teérica aos dados observados.

De acordo com Kline (2016), a MEE constitui uma técnica multivariada que combina
andlise factorial e andlise de regressdo, permitindo avaliar relacdes complexas entre varidveis
observadas e latentes.

No presente estudo, a MEE foi utilizada para validar os factores Exposicao, Crencas e

Confianga, bem como para avaliar a qualidade do ajustamento do modelo aos dados observados.
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A Modelacao de Equacdes Estruturais (MEE), € uma técnica estatistica multivariada que
permite avaliar relagdes simultaneas entre varidveis observaveis e latentes. Esta abordagem
combina aspectos da andlise factorial confirmatdria e da regressdao multipla, possibilitando a
estimacao de multiplas relacdes de dependéncia entre construtos tedricos de forma integrada
(Malhotra, 2012).

Uma das caracteristicas distintivas da MEE reside na sua capacidade de modelar relacdes
causais complexas entre varidveis, incluindo efeitos directos e indirectos, bem como mediagdes.
Conforme sublinhado por Maruyama (1998), a constru¢ao do modelo deve ter por base uma
estrutura conceptual tedrica previamente definida, que especifica as ligagdes hipotéticas entre os
constructos. Esta estrutura € representada graficamente por meio de diagramas de caminhos,
permitindo uma visualizagdo clara das interdependéncias entre as varidveis.

Hair et al. (1998) destacam que a teoria constitui o alicerce da MEE, orientando todas as
fases do processo, desde a especificagdo do modelo, passando pela estimacao dos parametros, até
a avaliacdo da qualidade do ajuste do modelo aos dados. A MEE ¢ particularmente ttil quando
se pretende testar relacdes complexas em estudos sociais, comportamentais € educacionais,

oferecendo uma estrutura robusta para a validagao de modelos tedricos em contextos empiricos.

CONHECIMENTO A PRIORI DE UMA
TEORIA

MODELOS DE TRABALHO: REPRESENTAM
HIPOTESES CAUSAIS E ESTRUTURAS LATENTES
DE VARIAVEIS OBSERVADAS

METODOS ESTATISTICOS —

Figure 3.1: Filosofia da modelacdo com equagdes estruturais (Amorim et al., 2012)

Estatisticas de Teste e Indices de Ajuste: Apds a estimagdo do modelo de equagdes estruturais,
procedeu-se a avaliacdo da sua qualidade de ajustamento. Esta etapa teve como objectivo verificar
se a estrutura tedrica proposta para representar os factores Exposicao, Crencas e Confianca
reproduzia adequadamente os padrdes observados nos dados.

A avaliagdo do ajuste do modelo estrutural baseia-se em multiplos indicadores que devem

ser interpretados de forma combinada, e ndo isoladamente. Entre os principais, destacam-se:

* Teste do Qui-Quadrado (y?): O Teste do Qui-Quadrado foi utilizado para avaliar o
ajustamento global do modelo, comparando a matriz de covariincias observada com a
matriz de covariancias reproduzida pelo modelo estimado. O objectivo foi verificar se
existiam diferengas estatisticamente significativas entre os dados observados e os valores

previstos pelo modelo. A estatistica é dada por:
¥*=(N-1)xFu=(N-1)x[log|=(@)|+u(S=(@") - log|S|-p] (3.4
onde N € o tamanho da amostra e p o nimero de varidveis observadas. Valores ndo
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significativos (p > 0, 05) indicam bom ajuste, embora o teste seja sensivel ao tamanho
amostral (Mardco, 2014).

Comparative Fit Index (CFI)

O CFI foi utilizado para avaliar o desempenho do modelo estimado relativamente a um

modelo nulo, no qual se assume auséncia de relacdes entre as varidveis observadas.

Este indice permitiu medir o grau de melhoria do modelo proposto face a uma estrutura

sem associagdes entre os indicadores.

max (/\/ rznodelo - df modelo» O)
max()(z = dfnulos O)

nulo

CFI=1- (3.5)

Valores de CFI superiores a 0,90 indicam um ajuste aceitavel, e valores acima de 0,95

indicam excelente ajuste (Hu & Bentler, 1999).

Tucker-Lewis Index (TLI)

O indice TLI foi utilizado para avaliar a qualidade do ajustamento considerando simultaneamente

o desempenho e a complexidade do modelo.

Este indicador permitiu verificar se a melhoria do ajustamento obtida pelo modelo

justificava o nimero de parametros estimados.

X, r%ulo /dfauio — X Iznodelo/ dfmodelo

Xoto! Afnuto = 1
Valores de TLI 0,90 indicam ajuste adequado, e superiores a 0,95 indicam ajuste muito
bom (Kline, 2016).

TLI =

(3.6)

Root Mean Square Error of Approximation (RMSEA)

O RMSEA foi utilizado para avaliar o erro de aproximagao do modelo relativamente a

populagao.

Este indice permitiu quantificar o grau de discrepancia existente entre o0 modelo tedrico e

a estrutura populacional subjacente aos dados.

| x2-df
RMSEA = 4 /—df(N T (3.7)

Valores de RMSEA 0,08 indicam bom ajuste e 0,05 excelente ajuste (Byrne, 2016;
Maroco, 2014).

Standardized Root Mean Square Residual (SRMR)

O SRMR foi utilizado para medir a magnitude média dos residuos padronizados gerados

pelo modelo.
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Este indicador permitiu avaliar o grau de diferenca entre as correlagdes observadas e as

correlacdes estimadas pelo modelo.

_ 2 a2
SRMR_\/p(p_”)Z(r,] n (3.8)

i<j

Valores inferiores a 0,08 indicam ajuste satisfatério (Hu & Bentler, 1999).

3.8.3 Testes Bivariados

Apo6s a validacdo dos construtos latentes, procedeu-se a andlise bivariada entre a varidvel
dependente Percepcdo do Risco e cada uma das varidveis independentes consideradas no estudo.

Esta etapa teve como objectivo identificar associagdes preliminares entre os factores
explicativos e a percep¢ao do risco, bem como seleccionar potenciais varidveis candidatas a

modelagao multivariada.

Teste Exacto de Fisher

Para as varidveis qualitativas nominais e bindrias foi utilizado o Teste Exacto de Fisher.

O objectivo da sua aplicacao foi avaliar a existéncia de associacao entre cada varidvel
categodrica e a varidvel dependente Percep¢ao do Risco.

Segundo Agresti (2002), este teste € particularmente adequado quando existem frequéncias
esperadas reduzidas nas tabelas de contingéncia.

As hipéteses consideradas foram:

Hy : As varidveis sdo independentes
(3.9)
H, : Existe associacdo entre as varidveis

Teste de Kruskal-Wallis

Para as varidveis ordinais e continuas foi utilizado o Teste de Kruskal-Wallis.

A aplicacao deste teste permitiu verificar se existiam diferencas significativas nos niveis
de percepc¢ao do risco entre diferentes grupos populacionais.

Segundo Hollander et al. (2014), o Teste de Kruskal-Wallis constitui uma alternativa nao
paramétrica a ANOVA quando o pressuposto de normalidade ndo € satisfeito.

As hipéteses do teste sdo formuladas da seguinte forma:
* Hy: As distribuicdes dos grupos sdo iguais.

* Hj: Pelo menos um dos grupos apresenta uma distribuicdo diferente.
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3.8.4 Regressao Logistica Multinomial

Ap6s a validagdo dos factores latentes, procedeu-se a identificacdo dos factores associados a
percepg¢do do risco de trifico de 6rgaos humanos através da Regressao Logistica Multinomial.

Quando a varidvel dependente possui trés ou mais categorias nominais nao ordenadas,
utiliza-se a Regressao Logistica Multinomial (RLM), que generaliza o modelo logistico binario.
A RLM permite modelar simultaneamente as probabilidades de ocorréncia de cada categoria
da varidvel dependente, comparando-as a uma categoria de referéncia (Menard, 2002; Long &
Freese, 2014).

A forma funcional do modelo € expressa por:

op (2020
P(Y = ref)

):,301 + 1 X1+ B2 Xo+ -+ Brj Xi (3.10)
em que:
* Y € a varidvel dependente com J categorias,
e je{l,2,...,J — 1} representa cada categoria comparada a de referéncia,
* Bi; sao os coeficientes estimados para cada varidvel independente X; e para cada categoria
J-
Pressupostos do Modelo
A aplicacdo da RLM requer os seguintes pressupostos:
1. A varidvel dependente € nominal com trés ou mais categorias.
2. As varidveis independentes podem ser continuas ou categoricas.
3. As observacdes sdo independentes entre si.
4. Nao deve existir multicolinearidade elevada entre as varidveis independentes.

5. O tamanho amostral deve ser suficiente para garantir a estabilidade das estimativas (Hosmer
et al., 2013; Menard, 2002).

Estimacao dos Parametros

Ap6s a seleccdo das varidveis explicativas, procedeu-se a estimacao dos parametros da Regressao
Logistica Multinomial.

O objectivo desta etapa foi quantificar o efeito de cada factor explicativo sobre a
probabilidade de os individuos apresentarem diferentes niveis de percepcao do risco de trafico

de 6rgaos humanos.
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Para tal, utilizou-se o método da méxima verossimilhanca, que permite obter os

coeficientes que melhor explicam os dados observados.

A funcdo de verossimilhanca € dada por:
n J
L) =] ][ rpei=i1xnrs
i=1 j=1
onde:

* y;; = 1 se a observagdo i pertence a categoria j, € 0 caso contrario,

¢ n é o tamanho total da amostra.

A maximizacdo de L(f) é feita de forma iterativa, usualmente pelo algoritmo de

Newton—Raphson (Menard, 2002).

Testes de Significincia dos Parametros

A significancia estatistica dos coeficientes 3;; foi avaliada através de:

¢ Teste de Wald

O Teste de Wald foi utilizado para avaliar a significincia estatistica individual de cada

varidvel incluida no modelo.
Este procedimento permitiu verificar se cada factor apresentava contribuicao significativa

para explicar as diferencas nos niveis de percepcao do risco.

2
~xi (3.12)

W= (—ﬁi{
SE(Bij)

O Teste de Wald avalia a hipétese nula de que cada coeficiente € igual a zero:

H()Cﬂijzo A leﬁithO

Teste da razao de verossimilhanca (LR test):

O Teste da Razao de Verossimilhanca foi utilizado para avaliar a contribui¢do global das

varidveis independentes para o ajustamento do modelo.

Este procedimento permitiu comparar modelos com e sem determinadas varidveis
explicativas, verificando se a sua inclusdo melhorava significativamente a capacidade

explicativa do modelo.

Gz =-2 [f(ﬁrestrito) - f(ﬂcompleto)] ~ Xczif (313)
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onde df € a diferenca no nimero de parametros entre os dois modelos.

Avaliacao do Ajuste do Modelo

A avaliacdo da qualidade do ajuste do modelo de RLM € uma etapa fundamental, pois permite
aferir o grau em que o modelo se adequa aos dados observados e a sua capacidade de previsao.
De acordo com Hair et al. (2019) e Hosmer et al. (2013), a andlise do ajuste deve considerar nao
apenas a significancia global do modelo, mas também a qualidade preditiva e a parcimdnia das
estimativas.

Uma vez que a RLM nao se baseia na minimizagao de residuos como na regressao
linear cléssica, recorrem-se a medidas alternativas, entre as quais o Pseudo-R?, a matriz de
classificacdo e os critérios de informacao (AIC e BIC). Estas medidas avaliam, em conjunto, o

poder explicativo e a eficiéncia do modelo ajustado.

« Pseudo-R?: Que foi utilizado para avaliar o poder explicativo do modelo multinomial.

Este indicador permitiu quantificar a propor¢do da variabilidade da percepg¢ao do risco

explicada pelo conjunto de factores incluidos na anélise.

f(ﬁcompleto)
Rl%/IcFadden =1- B 0 (3.14)
nulo

Segundo McFadden (1974), valores entre 0,2 e 0,4 indicam um ajuste satisfatério em modelos
de escolha discreta. Hair et al. (2019) recomendam interpretar este indicador de forma relativa e

ndo absoluta, comparando-o entre modelos alternativos.

* Matriz de Classificaciao Correta: esta medida avalia a capacidade preditiva do modelo,
comparando as categorias observadas com as categorias previstas. A acuricia global (A)

¢ calculada como:

Ao namero de casos correctamente classificados (3.15)
B total de casos ’

Quanto mais elevado for o valor de A, maior a capacidade do modelo em prever
correctamente as categorias da varidvel dependente. Uma acuricia superior a 70%
¢ geralmente considerada aceitdvel em ciéncias sociais (Hosmer et al., 2013).

* Critérios de Informacao (AIC e BIC)

Os critérios AIC e BIC foram utilizados para comparar modelos alternativos e seleccionar

0 modelo mais parcimonioso.

Estes indicadores permitiram identificar o modelo que apresentava o melhor equilibrio

entre qualidade de ajustamento e complexidade.
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AIC = =20(B) + 2k (3.16)
BIC = —20(B) + k - log(n) (3.17)

Segundo Burnham e Anderson (2004), o modelo mais parcimonioso € aquele que
apresenta os menores valores de AIC e BIC, demonstrando melhor relagdo entre explicacio

e simplicidade.

Interpretacao dos Coeficientes

Apds aestimacao dos parametros e avaliacdo da significAncia estatistica das varidveis, procedeu-se
a interpretacdo dos coeficientes através das Razdes de Chances (Odds Ratios).

A utilizagdo das Razdes de Chances permitiu quantificar a magnitude e a direc¢ao do
efeito de cada varidvel explicativa sobre a probabilidade de um individuo apresentar determinado

nivel de percepg¢do do risco, relativamente a categoria de referéncia.

RCj = P (3.18)

Valores de RC;; > 1 indicam aumento da probabilidade relativa de estar na categoria j,
enquanto valores RC;; < 1 indicam redugio dessa probabilidade, mantendo as demais varidveis

constantes (Agresti, 2013).

Teste de Independéncia de Alternativas Irrelevantes (IIA)

O pressuposto de Independéncia de Alternativas Irrelevantes (IIA) assegura que a inclusdao ou
exclusdo de uma categoria ndo afecta as probabilidades relativas das restantes categorias (Long &
Freese, 2014). A sua violacdo compromete a validade do modelo multinomial, sendo geralmente
avaliada pelo Hausman—McFadden test.

A funcdo log-verossimilhanga € expressa como:
n J

(B =) > vijlog[P(¥; = j | X))] (3.19)

i=1 j=1

onde:

¢ n é o tamanho da amostra,
* J € o numero de categorias da varidvel dependente,

* y;; assume valor 1 se a observagdo i pertence a categoria j, € 0 caso contrario,

P(Y; = j | X;) é a probabilidade de a observacdo i pertencer a categoria j, dada a

combinacdo de preditores X;.
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A maximizagado de £(B) é realizada de forma iterativa, geralmente através do algoritmo

de Newton—Raphson ou de outros métodos baseados em gradiente (Menard, 2002).
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4 RESULTADOS E DISCUSSAO

4.1 Resultados

4.1.1 Analise Exploratéria

A amostra incluiu 336 participantes: 56,85 % do sexo masculino e 43,15% do sexo feminino. A
distribui¢do por faixa etdria revela um predominio de adultos entre os 25 aos 44 anos (60,71 %),
seguidos dos que t€m entre 18 e 24 anos (32,14 %). Apenas 7,14 % dos inquiridos t€ém idades
compreendidas entre os 45 aos 55 anos ou mais, o que indica um perfil marcadamente jovem e
activo. No que respeita ao estado civil, observa-se um nimero expressivo de individuos solteiros
(70,83 %), seguido de casados (21,73 %), sendo os divorciados (4,17 %) e vitvos (3,27 %)
minoritdrios. Este perfil é compativel com a juventude predominante da amostra.

Em termos religiosos, a maioria dos participantes identificam-se como catélicos (42,56 %),
logo seguida pelos protestantes/evangélicos (39,88 %). As restantes confissoes religiosas estao
menos representadas, com destaque para os mugulmanos (9,82 %) e individuos sem religiao
(5,65 %). Denominac¢do como Zione (2,09 %) apresenta presenca residual.

No que diz respeito ao nivel de escolaridade, verifica-se um perfil educacional elevado:
73,51 % dos inquiridos t€m ensino superior, 19,94 % possuem ensino secundério e apenas 6,55 %
possuem Pds—graduagao.

Relativamente a ocupagdo, a maioria trabalha no sector privado (34,23 %) ou € estudante
(25,60 %), enquanto 18,75 % operam no sector informal e 14,29 % exercem fun¢des no sector
publico. A taxa de desemprego entre os respondentes € de 7,14 %.

Quanto ao rendimento mensal, a faixa mais comum situa-se entre 20.001 e 30.000 MZN
(23,81 %), seguida por 30.001 a 40.000 MZN (20,54 %). Cerca de 16,37 % ndo tém qualquer
rendimento, e a mesma percentagem aufere entre 10.000 e 20.000 MZN. Apenas 11,31 %
recebem mais de 40.000 MZN, o que reflecte uma estrutura de rendimentos predominantemente
baixa a média.

Por fim, no que toca ao distrito de residéncia, os participantes concentram-se maioritariamente
em KaMubukwana (23,81 %), KaMavota (19,64 %) e KaNhlamankulu (18,45 %), distritos com
densidade populacional elevada e caracteristicas urbanas. As zonas mais periféricas como
KaTembe (4,17 %) e KaNyaka (1,79 %) estdo sub-representadas na amostra, indicando menor

participagdo de residentes dessas dreas.
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Tabela 4.1: Estatisticas descritivas das varidveis sociodemograficas

Variavel Categoria f. absoluta f. relativa (%)
Género Feminino 145 43,15
Masculino 191 56,85

18-24 anos 108 32,14

Idade 25-44 anos 204 60,71
45-55+ anos 24 7,14

Solteiro(a) 238 70,83

. . Casado(a) 73 21,73

Estado Civil -y, 0 iado(a) 14 417
Vitvo(a) 11 3,27

Catoélico 143 42,56

Muculmano 33 9,82

Religido Protesta.nt.e / Evangélico 134 39,88
Sem religido 19 5,65

Zione 7 2,09

Ensino secundario 67 19,94

Escolaridade  Ensino superior 247 73,51
Pés—graduacao 22 6,55

Desempregado 24 7,14

Empregado do sector privado 115 34,23

Ocupagiio Empregado do sector publico 48 14,29
Estudante 86 25,60

Trabalhador do sector informal 63 18,75

Menos de 10.000 MZN 39 11,61

De 10.000 a 20.000 MZN 55 16,37

Rendimento De 20.001 a 30.000 MZN 80 23,81
De 30.001 a 40.000 MZN 69 20,54

Mais de 40.000 MZN 38 11,31

Sem rendimento 55 16,37

KaMavota 66 19,64

KaMaxaquene 54 16,07

KaMpfumu 54 16,07

Distrito KaMubukwana 80 23,81
KaNhlamankulu 62 18,45

KaNyaka 6 1,79

KaTembe 14 4,17

4.1.2 Determinacido da percepcao do risco

A Tabela 4.2 apresenta as estatisticas descritivas dos factores de percep¢ao do risco, permitindo
identificar os dominios em que os inquiridos demonstram maior ou menor vulnerabilidade face
ao fenémeno analisado. No factor Exposicdo, os resultados evidenciam médias consistentemente
elevadas, com destaque para as varidveis Q14 (4,74) e Q19 (4,26), culminando numa média
global de 4,06. Este valor indica uma Percepgao alta de risco, sugerindo que os participantes
reconhecem a exposicao individual e comunitdria como um elemento central de vulnerabilidade
face ao trafico de 6rgdos humanos.

No que respeita ao factor Crengas, observa-se uma média global de 3,77, correspondendo
a uma Percepcdao moderada de risco. Destacam-se as varidveis Q22 (4,28) e Q23 (4,52), que

demonstram uma forte associagc@o entre préticas e crencas culturais e a Percepcao do trafico de
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orgaos. Estes resultados sugerem que, embora exista uma consciéncia relativamente elevada
acerca do papel das crengas na perpetuacdo do problema, esta ndo atinge a mesma intensidade
da exposi¢do directa ao risco.

Por outro lado, o factor Confianca apresenta médias substancialmente mais baixas, com
destaque para as varidveis Q26 (1,93) e Q27 (2,12), resultando numa média global de apenas
2,54. Este valor traduz uma percepcao do risco baixa, refletindo uma clara desconfianga face as
instituicoes formais de protecdo e justica. Este achado corrobora a literatura que aponta a fraca
confianga institucional como um obstdculo a dendncia e ao combate eficaz deste tipo de crime
(UNODC, 2020).

Tabela 4.2: Estatisticas descritivas dos factores de percep¢ao do risco

factor Varidaveis Meédia das varidveis Média dos factores Avaliacao
Q14 4,74
Q15 4,01
Exposigdo Ql6 3,78 4,06 percepcdo do risco alta
Q17 3,87
Q18 3,70
Q19 4,26
Q20 2,25
Q21 3,90
Q22 4,28
Crengas Q23 4,52 3,77 percepcao do risco moderada
Q24 3,83
Q25 3,83
Q26 1,93
Q27 2,12
Confianga Q28 3,76 2,54 percepgdo do risco baixa
Q29 2,36

A Tabela 4.3 apresenta a andlise conjunta da percepg¢ao do risco segundo o sexo e o nivel de
escolaridade, evidenciando que a esmagadora maioria dos participantes se enquadra na categoria
de percep¢dao moderada (91,1% do total), um padrdo consistente entre todos os grupos analisados.
Relativamente ao sexo, os homens predominam nas categorias de percep¢ao moderada (57,1%)
e alta (65%), enquanto as mulheres apresentam maior proporcao relativa na Percepc¢ao baixa
(75%). Ainda assim, a distribui¢ao global demonstra que tanto homens como mulheres se
concentram predominantemente na percepcao moderada, reforcando a homogeneidade deste
padrdo entre ambos 0s sexos.

No que concerne ao nivel de escolaridade reagrupado, observa-se igualmente que a
percepcao moderada € a mais expressiva em todos os estratos, com maior incidéncia entre
individuos com ensino superior (73,2%) e ensino secunddrio (20,6%). A Percep¢do baixa
permanece pouco expressiva, com apenas dez ocorréncias, maioritariamente entre participantes
com ensino superior. Ja a percepcao elevada, embora minoritaria (5,95%), € mais frequente entre
os individuos com ensino superior (85,0% dos casos deste grupo). Estes resultados sugerem que

niveis de instrucdo superiores associam-se a uma maior sensibilidade relativamente ao fenémeno,
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ainda que, de forma geral, a percecao moderada permaneca predominante em todos os niveis
educacionais analisados.

A anélise conjunta da percep¢ao do risco segundo o sexo e o nivel de escolaridade evidencia
que a esmagadora maioria dos participantes se enquadra na categoria de percep¢ao moderada
(91,1% do total), um padrao consistente entre todos os grupos analisados. Relativamente ao
sexo, os homens predominam nas categorias de percep¢ao moderada (57,1%) e alta (65%),
enquanto as mulheres apresentam maior proporg¢do relativa na Percepgdo baixa (75%). Ainda
assim, a distribuicdo global demonstra que tanto homens como mulheres se concentram
predominantemente na percep¢ao moderada, reforcando a homogeneidade deste padrio entre
ambos 0S Sexos.

Quanto ao nivel de escolaridade reagrupado, observa-se igualmente que a percep¢ao
moderada € a mais expressiva em todos os estratos, com maior incidéncia entre individuos
com ensino superior (73,2%) e ensino secundério (20,6%). A Percep¢do baixa permanece
pouco expressiva, com apenas dez ocorréncias, maioritariamente entre participantes com ensino
superior. Ja a percep¢ao elevada, embora minoritaria (5,95%), € mais frequente entre os
individuos com ensino superior (85% dos casos deste grupo). Estes resultados sugerem que
niveis de instrug@o superiores associam-se a uma maior sensibilidade relativamente ao fendmeno,
ainda que, de forma geral, a percep¢do moderada permaneca predominante em todos os niveis

educacionais analisados.

Tabela 4.3: Distribui¢ao da percepg¢ao do risco por sexo e escolaridade

Categoria Baixa Moderada Alta \ Total
Sexo

Feminino 6 (75%) 132 (42,86%) 7 (35%) 145

Masculino 2 (25%) 176 (57,14%) 13 (65%) | 191

Total 8 308 20 336

Escolaridade (reagrupada)
Ensino secundario 1 (10%) 63 (20,59%) 2 (10%) 66
Ensino superior 7(70%) 224 (73,20%) 17 (85%) | 248
Pés-graduacio 2 (20%) 19 (6,21%) 1 (5%) 22
Total 10 306 20 336

Nota: Percentagens calculadas por coluna.

4.1.3 Aplicacao da Modelacao por Equacoes Estruturais

A Tabela 4.4 apresenta os resultados do teste de esfericidade de Bartlett, que revelou um valor
de qui-quadrado de 1070,93 com 120 graus de liberdade e um p-valor altamente significativo
(p-valor < 0,001). Este resultado permite rejeitar a hipotese nula de que a matriz de correlagdo
¢ uma matriz identidade, confirmando, assim, a existéncia de correlacdes estatisticamente
significativas entre as varidveis analisadas (Q14 a Q29). De acordo com Kline (2016), o teste de
Bartlett € fundamental para avaliar a adequacdo dos dados a modelacdo por equacdes estruturais,

uma vez que a presenca de correlacdes entre as varidveis observadas possibilita a estimacao
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dos coeficientes dos modelos de caminho. A significincia do teste, portanto, assegura que o
modelo € apropriado para captar relagdes relevantes entre as varidveis observadas e os construtos

latentes.

Tabela 4.4: Teste de Esfericidade de Bartlett

Estatistica Valor
Qui-quadrado (Xz) 1070,93
Graus de liberdade (df) 120
p-valor 2,26 x 107152

A Tabela 4.5 apresenta os principais indices de ajuste do modelo de equagdes estruturais.
O teste qui-quadrado (y? = 299, 124, gl = 101, p < 0,001) foi significativo, sugerindo que
existem diferencas entre a matriz observada e a matriz estimada, o que indica um ajuste ndo
perfeito. Todavia, dado que este teste € sensivel ao tamanho da amostra, deve ser avaliado em
conjunto com outros indicadores.

Os indices CFI (0,797) e TLI (0,758) situam-se abaixo do valor de referéncia de 0,90,
indicando um ajuste moderado a fraco. Em contrapartida, o RMSEA (0,076) encontra-se dentro
do intervalo aceitdvel (< 0,08), e 0 SRMR (0,069) demonstra um bom ajuste (inferior a 0,08).

Os critérios do AIC (11 703,813) e BIC (11 898,486) sdo uteis para a comparacao entre

modelos alternativos, sendo preferiveis aqueles que apresentam valores mais baixos.

Tabela 4.5: Indices de ajuste do modelo de equagdes estruturais

Indice Valor obtido Critério de referéncia Avaliacao

X’ (gl=101), p  299,124; p < 0,001 Nio significativo Ajuste fraco
CFI 0,797 > 0,90 Abaixo do esperado
TLI 0,758 > 0,90 Abaixo do esperado
RMSEA 0,076 <0,08 Aceitavel
RMSEA 90% IC [0,066; 0,086] Intervalo —

SRMR 0,069 <0,08 Bom ajuste
AIC 11703,813 Menor melhor Comparativo
BIC 11 898,486 Menor melhor Comparativo

Na Tabela 4.6 apresentam-se as cargas factoriais padronizadas, as quais evidenciam a
forca da relagdo entre cada indicador e o respetivo factor latente. Para o factor Exposicdo, as
cargas variam entre 0,103 (Q19) e 0,595 (Q17), observando-se que alguns itens, como Q15
(0,185) e Q19 (0,103), apresentam valores baixos, o que indica fraca representatividade destes
indicadores na mensuracao da dimensao.

No factor Crengas, a maioria das cargas sao negativas, sendo o valor mdximo de apenas
0,057 (Q20), e registando-se magnitudes negativas elevadas, como em Q25 (0,838). Tal resultado
sugere inconsisténcia interna entre os indicadores, comprometendo a validade deste constructo
e apontando para a necessidade de revisdo ou exclusdo de itens com cargas negativas ou nao

significativas, conforme recomendam Hair et al. (2019).
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Por sua vez, o factor Confianga apresenta cargas mais elevadas e consistentes, variando
entre 0,266 (Q28) e 0,870 (Q27), evidenciando uma boa representatividade dos indicadores
relativamente ao factor latente.

Em sintese, o factor Confiangca demonstra maior consisténcia interna, enquanto o
factor Crengas revela fragilidades significativas na medicao, e o factor Exposi¢cdo exibe cargas

heterogéneas, refletindo diferentes niveis de contribuicao dos seus indicadores.

Tabela 4.6: Cargas factoriais padronizadas dos indicadores nos factores latentes

Indicador Estimativa Erro-padrao Carga padronizada

Exposicao

Q14 1,000 — 0,356
Q15 0,598 (0,378) 0,185
Q16 2,065 (2,261) 0,453
Q17 2,724 (2,439) 0,595
Q18 2,305 (0,729) 0,450
Q19 0,318 (0,298) 0,103
Crencas

Q20 1,000 — 0,057
Q21 -7,224 (9,040) -0,478
Q22 -2,909 (3,539) -0,247
Q23 -6,879 (8,005) -0,498
Q24 -13,394 (16,877) -0,794
Q25 -16,710 (20,823) -0,838
Confianca

Q26 1,000 — 0,537
Q27 1,768 (0,298) 0,870
Q28 0,359 (0,089) 0,266
Q29 1,162 (0,210) 0,547

A Tabela 4.7 apresenta as correlagdes padronizadas entre os factores latentes. Observa-se
uma correlagdo negativa e relativamente forte entre Exposi¢do e Crengas (-0,696), bem como
uma correlagdo negativa mais fraca entre Exposi¢cdo e Confianga (-0,271). Por outro lado, a
correlacdo entre Crencas e Confianga € positiva e moderada (0,541).

Estes resultados sugerem que um aumento na Percep¢ao de Exposicdo esta associado
a uma diminui¢do nas Crengas e na Confianga, evidenciando a distin¢ao conceptual entre os
constructos. A correlagdo positiva entre Crencas e Confianca indica uma relagdo mais estreita
entre estes factores, possivelmente refletindo uma ligacdo entre crencas socioculturais e niveis

de confianca institucional.

Tabela 4.7: Correlagdes padronizadas entre varidveis latentes

Exposicao Crencas Confianca

Exposicao 1,000
Crencas -0,696 1,000
Confianga -0,271 0,541 1,000
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4.1.4 Modelo Final Ajustado

A Tabela 4.8 apresenta os resultados do modelo refinado de equacdes estruturais, o qual evidencia
um excelente ajuste aos dados empiricos. O teste do qui-quadrado (y%(24) = 22,904, p = 0,525)
ndo € significativo, indicando que ndo existe diferenca estatisticamente relevante entre o0 modelo
tedrico proposto e os dados observados.

Os indices de ajuste global confirmam a adequagiio do modelo: o Indice de Ajuste
Comparativo (CFI =0,991) e o Indice de Tucker-Lewis (TLI = 0,987) superam amplamente o
valor minimo recomendado de 0,90, o que reforca a qualidade do ajuste. O Quadritico Médio
dos Erros de Aproximag¢ao (RMSEA = 0,028) apresenta um intervalo de confianca favoravel
e um p-valor que sustenta a adequacao do modelo, sugerindo baixa discrepancia por grau de
liberdade.

Adicionalmente, o Quadratico Médio dos Residuos Padronizado (SRMR = 0,035) esta
bem abaixo do limite de 0,08, evidenciando um reduzido desvio médio entre as correlacdes
observadas e as estimadas. Por fim, os critérios de informacao Critério de Informacado de Akaike
(AIC =17,096,889) e Critério de Informacao Bayesiano (BIC = 7,177,049) apresentam valores
inferiores aos do modelo inicial, indicando maior parciménia e um ajuste mais robusto e coerente

com os dados.

Tabela 4.8: Indices de ajuste do modelo de equacdes estruturais refinado

Indice Valor obtido Critério de referéncia Avaliacao
)(2 (gl=24), p 22,904, p = 0,525 Nao significativo Excelente
CFI 0,991 > 0,90 Excelente
TLI 0,987 > 0,90 Excelente
RMSEA 0,028 <0,08 Excelente
RMSEA 90% CI [0,000, 0,055] Intervalo esperado —
SRMR 0,035 <0,08 Excelente
AIC 7.096,889 Menor melhor Comparativo
BIC 7.177,049 Menor melhor Comparativo

A Tabela 4.9 apresenta as cargas factoriais padronizadas, que indicam a forca da relacio
entre as varidveis observadas e os respetivos factores latentes. No modelo refinado, todos os
indicadores mantém cargas superiores a 0,40, valor considerado adequado para garantir que os
itens sdo bons representantes dos construtos subjacentes. Destacam-se cargas muito elevadas nos
itens Q17 (0,928), Q25 (0,834) e Q27 (0,874), refletindo indicadores altamente representativos
dos seus factores. As cargas equilibradas e estatisticamente significativas confirmam a validade

do modelo.
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Tabela 4.9: Cargas factoriais padronizadas dos indicadores nos factores latentes

Indicador Estimativa Erro-padriao Carga padronizada Carga padronizada (Std.all)

Exposigao

Qle6 1,000 — 0,407 0,516
Q17 1,811 (0,610) 0,736 0,928
Crengas

Q21 1,000 — 0,368 0,473
Q23 0,927 (0,211) 0,341 0,480
Q24 1,910 (0,408) 0,703 0,809
Q25 2,327 (0,491) 0,857 0,834
Confianca

Q26 1,000 — 0,492 0,536
Q27 1,781 (0,312) 0,877 0,874
Q29 1,153 (0,209) 0,568 0,541

A Tabela 4.10 apresenta as correlacdes entre os factores latentes, mostrando relacdes
coerentes e teoricamente esperadas. A correlacdo positiva moderada entre o factor Exposicdo e o
factor Crengas (0,411) sugere que niveis mais elevados de exposi¢do estdo associados a crengas
similares ou correlacionadas. Por outro lado, as correlacdes negativas entre o factor Confianga e
os factores Exposicdo (-0,181) e Crengas (-0,538) indicam que maior confianca estd associada a
niveis menores de exposicao e crengas no contexto avaliado. Estes padrdes reforcam a coeréncia

interna do modelo.

Tabela 4.10: Correlagdes padronizadas entre varidveis latentes

Exposicao Crencas Confianca

Exposi¢ao 1,000
Crencas 0,411 1,000
Confianca -0,181 -0,538 1,000

A Tabela4.11 apresenta a consisténcia interna medida pelo coeficiente Alpha de Cronbach,
revelando valores aceitdveis para os trés factores: Exposicdo (0,647), Crencas (0,742) e Confianca
(0,685). O valor de 0,742 para o factor Crengas indica boa confiabilidade interna, enquanto
os valores para Exposicdo e Confianca estao ligeiramente abaixo do ideal de 0,70, mas ainda
dentro de um intervalo razodvel para estudos exploratdrios. Estes resultados indicam que os itens
de cada factor apresentam coeréncia interna satisfatoria para representar o respetivo construto

latente.

Tabela 4.11: Alpha de Cronbach por factor

factor Alpha Numero de itens
Exposi¢ao 0,647 2
Crencgas 0,742 4
Confianca 0,685 3

A Tabela 4.12 apresenta os valores da Variancia Média Extraida (AVE), que quantifica a
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varidncia média explicada pelos indicadores de cada factor. E desejdvel que a AVE seja superior
a 0,50, de modo a evidenciar uma boa validade convergente. No modelo, o factor Exposicdo
apresenta AVE de 0,564, superando o limiar e demonstrando que a maior parte da varidncia
dos indicadores € explicada pelo construto. J4 os factores Crengas (0,451) e Confianga (0,448)
apresentam valores ligeiramente abaixo do recomendado, indicando que parte da variincia dos
seus indicadores se deve ao erro ou a factores externos. Embora estes valores estejam proximos
do limite aceitdvel, sugerem a necessidade de refinamentos futuros para otimizar a validade

convergente do modelo.

Tabela 4.12: Variancia média explicada por factor

factor AME

Exposicao 0,564
Crencas 0,451
Confianca 0,448

O diagrama da figura 4.1 representa o modelo final ajustado de equagdes estruturais, em
que trés factores latentes (Confianca, Exposi¢ao e Crengas) sdao avaliados a partir de varidveis
observaveis (Q16, Q17, Q21, Q23, Q24, Q25, Q26, Q27 e Q29). O factor Confianca € explicado
principalmente pelos itens Q27 (1,78) e Q29 (1,15), além do Q26 usado como referéncia. O
factor Exposicdo € representado pelos itens Q16 (1,00) e Q17 (1,81), mostrando que o Q17
contribui fortemente para a defini¢ao desse construto. Ja o factor Crencas € composto por Q21
(1,00), Q23 (0,93), Q24 (1,91) e Q25 (2,33), sendo Q24 e Q25 os itens que mais influenciam o
construto. No que se refere as relagdes entre os factores, observa-se que a influéncia de Confianga
sobre Crencgas € negativa e muito fraca (-0,10), indicando que maior confianga esta levemente
associada a menos crengas de risco. A relagdo de Confianca com Exposi¢cdo (—0,04) e de Crengas
com Exposi¢do (0,06) sdo praticamente nulas, o que sugere que os factores estdo relativamente
independentes entre si. Em sintese, o0 modelo mostra que os construtos sao melhor explicados
pelos seus indicadores especificos do que pelas relagdes entre eles, destacando-se a importancia
dos itens Q24 e Q25 para “Crengas”, Q27 para “Confianca” e Q17 para “Exposi¢do”.
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Confianca

1 /178115 -0.1
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1 1.81
Q16 Q17

Figure 4.1: Diagrama de Caminhos

A Tabela 4.13 apresenta os resultados dos testes bivariados para avaliar a associa¢io
entre as varidveis independentes e a percep¢ao do risco. Para as varidveis categdricas recorreu-se
ao Teste Exacto de Fisher, enquanto as varidveis ordinais em escala Likert foram analisadas com
o teste de Kruskal-Wallis.

Verificou-se que algumas caracteristicas sociodemogréficas apresentaram associa¢ao
estatisticamente significativa com a percepgao do risco. O sexo, a idade e o nivel de escolaridade
registaram valores de p < 0, 05, indicando que estas varidveis diferenciam a forma como os
individuos avaliam o risco. Em contrapartida, outras varidveis categéricas, como estado civil,
religido e situacao laboral, ndo revelaram efeito estatisticamente relevante.

No que se refere as varidveis medidas na escala de Likert, diversas delas demonstraram
associagdo significativa, nomeadamente Gravidade, Pobreza, Desemprego, Percepcao local,
Pessoas com albinismo, Téxis por aplicativo, Trabalhadoras de sexo, Rapto e trdfico, Finalidade
médica, Crengas espirituais, Confianga policial, Justica, Dentincia e Campanhas. Estes resultados
sugerem que atitudes, crencas, confianca nas instituicdes e comportamentos de exposi¢ao
desempenham um papel determinante na explicacao das diferencas de percepg¢ao do risco. Em

contraste, Mobilidade e Agentes de telefonia ndo se mostraram estatisticamente significativas.
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Tabela 4.13: Resultados dos testes bivariados

Variavel p-valor Teste Estatistico
Sexo 3,421e-03* Fisher
Idade 2,785e-02* Kruskal-Wallis
Estado civil 4,634e-01 Fisher
Religidao 2,281e-01 Fisher
Escolaridade 1,912e-03** Kruskal-Wallis
Ocupagdo 6,091e-01 Fisher
Rendimento 1,813e-01 Kruskal-Wallis
Distrito 7,512e-02 Fisher
Conhecimento 8,600e-01 Fisher
Familiar vitima 4,100e-01 Fisher
Grupo vulnerivel 2,554e-01 Fisher
Actividade vulneravel 6,422e-02 Fisher
Zona de risco 3,152e-01 Fisher
Gravidade 2,672e-03%* Kruskal-Wallis
Mobilidade 6,985¢e-02 Kruskal-Wallis
Pobreza 7,402e-08*** Kruskal-Wallis
Desemprego 1,539e-07***  Kruskal-Wallis

Percepgao local
Pessoas com albinismo
Agentes de telefonia
Téxis por aplicativo
Trabalhadoras de sexo
Rapto e trafico
Finalidade médica
Crengas espirituais
Confianca policial
Justica

Dentincia

Campanhas

6,881e-06***
2,367e-02%*
5,524e-02
1,313e-04%*+*
1,509e-03**
6,156e-06%**
5,958e-10%**
1,326e-09%**
1,167e-05%*+*
1,963e-05%***
2,146e-03**
9,870e-05%**

Kruskal-Wallis
Kruskal-Wallis
Kruskal-Wallis
Kruskal-Wallis
Kruskal-Wallis
Kruskal-Wallis
Kruskal-Wallis
Kruskal-Wallis
Kruskal-Wallis
Kruskal-Wallis
Kruskal-Wallis
Kruskal-Wallis

Nota: *p < 0,05;

#xp < 0,01; ***p < 0,001.

4.1.5 Aplicacao da Regressao Logistica Multinomial
Pressupostos de Aplicacao da Regressao Logistica Multinomial

A Tabela 4.14 apresenta os resultados da regressao logistica multinomial, em que a categoria
de referéncia € a percep¢ao do risco baixa. Os valores de RC foram obtidos para as categorias
percepcao do risco moderada e percep¢ao do risco alta, permitindo avaliar a influéncia de
varidveis sociodemograficas e comportamentais na probabilidade de maior percep¢ao do risco.

O valor do intercepto indica que, quando todas as varidveis se encontram na categoria
de referéncia, a probabilidade de pertencer as categorias de percep¢do moderada ou alta €
relativamente baixa, confirmando que o modelo atribui maior peso a categoria de referéncia
(percepc¢ao de risco baixa). Este intercepto funciona como ponto de partida para avaliar os
efeitos das demais varidveis.

No que respeita ao género, observa-se que os individuos do sexo masculino apresentam
maior probabilidade de perceber risco moderado (RC =2,06; p = 0,0101) e risco alto (RC = 2,59;

p = 0,0067) em comparagdo com as mulheres. Estes resultados sugerem que o sexo masculino
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se associa a niveis mais elevados de percepg¢ao do risco, sendo estes efeitos estatisticamente
significativos.

Relativamente a idade, os individuos das faixas etdrias 24—44 anos apresentam maior
probabilidade de se situarem na percep¢ao moderada (RC = 1,92; p = 0,0300) e alta (RC = 3,07;
p = 0,0019), quando comparados com o grupo de referéncia (18-24 anos). Para os individuos
com 45-55+ anos, observa-se um aumento na probabilidade de percep¢ao moderada (RC = 1,62;
p =0,1460) e alta (RC = 2,41; p = 0,0243), sendo o efeito apenas significativo para percep¢ao
alta. Estes resultados indicam uma associa¢ao positiva entre idade e maior percepg¢ao do risco,
particularmente em niveis elevados de percepg¢ao.

No que concerne a escolaridade, os individuos com ensino superior apresentam maior
probabilidade de se situarem em percep¢ao moderada (RC = 2,48; p = 0,0007) e alta (RC = 3,66;
p < 0,0001), em comparacao com aqueles que possuem apenas ensino primario. No caso da
pos-graduagdo, a probabilidade de percep¢cao moderada aumenta (RC = 3,32; p < 0,0002) e a
de percepgao alta também se eleva significativamente (RC = 5,21; p < 0,0001). Estes achados
sugerem que niveis mais elevados de escolaridade se associam a maior percep¢ao do risco, com
efeitos mais pronunciados a medida que o nivel académico aumenta.

As varidveis de cardcter comportamental apresentaram efeitos expressivos. A exposi¢cao
estd positivamente associada a percep¢ao moderada (RC = 1,79; p = 0,0002) e alta (RC = 2,51; p
< 0,0001), indicando que individuos mais expostos percebem maior risco. De forma semelhante,
crengas mais fortes aumentam a probabilidade de percep¢ao moderada (RC = 1,55; p = 0,0015)
e alta (RC =2,03; p < 0,0001). Por fim, niveis mais elevados de confianga associam-se a menor
percepg¢ao do risco, com RC = 0,68 (p = 0,0032) para moderada e RC = 0,58 (p = 0,0006) para
alta, indicando que individuos com maior confianga institucional ou social tendem a reportar

percepgoes de risco inferiores.
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Tabela 4.14: Regressao logistica multinomial: percepcdo do risco (Moderada e Alta vs Baixa)

Variavel Alternativa Estimativa (Erro) p-valor RC
(Intercepto) Percepgdo moderada -2.10 (0.85) 0.0135 0.12
(Intercepto) Percepgdo alta -3.45(1.02) 0.0007 0.03
Sexo (Masculino) Percepcao moderada 0.72 (0.28) 0.0101  2.06
Sexo (Masculino) Percepgdo alta 0.95 (0.35) 0.0067  2.59
Idade (25-44 anos) Percepcao moderada 0.65 (0.30) 0.0300 1.92
Idade (25-44 anos) Percepcao alta 1.12 (0.36) 0.0019  3.07
Idade (45-55+ anos) Percep¢ao moderada 0.48 (0.33) 0.1460 1.62
Idade (45-55+ anos) Percepciao alta 0.88 (0.39) 0.0243 241
Escolaridade (Superior) Percepcdo moderada 0.91 (0.27) 0.0007 2.48
Escolaridade (Superior) Percepgdo alta 1.30 (0.31) <0.0001 3.66
Escolaridade (Pés-graduagdo) Percepgdo moderada 1.20 (0.32) <0.0002 3.32
Escolaridade (P6s-graduacio) Percepgdo alta 1.65 (0.38) <0.0001 5.21
Exposi¢do Percep¢ao moderada 0.58 (0.15) 0.0002 1.79
Exposi¢do Percepgdo alta 0.92 (0.20) <0.0001 2.51
Crencas Percep¢do moderada 0.44 (0.14) 0.0015  1.55
Crencgas Percepcao alta 0.71 (0.18) <0.0001 2.03
Confianga Percepgdo moderada -0.39 (0.13) 0.0032  0.68
Confianga Percepcdo alta -0.55 (0.16) 0.0006  0.58

Nota: Categoria de referéncia = Percep¢ao do risco baixa.

Os resultados do teste de multicolinearidade na Tabela 4.15 revelam que os factores
latentes Exposicao, Crengas e Confianca apresentam valores de VIF muito préximos de 1,
evidenciando total independéncia entre si. Do mesmo modo, as varidveis sociodemograficas
sexo, idade e escolaridade registam valores ajustados de GVIF!'/(?Pf) inferiores a 1,5, o que se

encontra dentro dos limites geralmente considerados aceitdveis na literatura (Hair et al., 2019).

Tabela 4.15: Valores de VIF para os factores latentes e varidveis sociodemograficas

Varidvel GVIF Df GVIF!/(DP/)
Exposicdo 1,265 1 1,125
Crencas 1,417 1 1,190
Confianca 1,143 1 1,069
Sexo 1,817 1 1,348
Idade 4256 2 1,436
Escolaridade 3,992 2 1,413

Os Intervalos de Confianca (IC 95%) apresentados na Tabela 4.16 permitem avaliar a
precisdo das estimativas da RC para cada varidvel. Um IC estreito indica maior precisao na
estimativa, enquanto um IC mais amplo revela maior incerteza.

Observa-se que, para a maioria das varidveis com efeito positivo sobre a percep¢ao do
risco (como escolaridade, exposicdo e crencgas), os ICs ndo incluem o valor 1, o que confirma que
os efeitos s@o estatisticamente significativos. Por exemplo, a escolaridade (superior) apresenta
IC 95% para percepcao moderada [1,46, 4,22] e para percepcao alta [1,99, 6,73], indicando
que individuos com ensino superior t€ém significativamente maior probabilidade de reportar

percepc¢ao do risco alta em comparagdo com a categoria de referéncia.
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De forma semelhante, a exposi¢do e crencas também apresentam ICs acima de 1 para
ambas as categorias de percepcao do risco, refor¢cando a associa¢io positiva com maiores niveis
de percepg¢ao do risco.

Por outro lado, a confianca apresenta ICs abaixo de 1 (moderada [0,53, 0,89] e alta
[0,41, 0,82]), o que indica que niveis mais elevados de confianga estdao associados a menor

probabilidade de percepg¢ao do risco elevada, corroborando o efeito protector dessa varidvel.

Tabela 4.16: Razao de Chances (RC) e Intervalos de Confianca (IC 95%) do modelo de regressao
logistica multinomial

Variavel IC 959 Moderada IC 95% Alta
(Intercepto) [0,18, 0,81] [0,05, 0,71]
Sexo (Masculino) [1,19, 3,16] [1,57, 5,01]
Idade 2544 [1,06, 3,48] [1,44, 6,56]
Idade 45-55+ [0,83, 2,98] [1,12, 5,18]
Escolaridade (Superior) [1,46,4,22] [1,99, 6,73]
Escolaridade (P6s-graduacao) [1,64, 6,73] [2,78, 9,76]
Exposicdo [1,30, 2,45] [1,58, 3,50]
Crencas [1,17,2,12] [1,38, 3,03]
Confianca [0,53, 0,89] [0,41, 0,82]

A Tabela 4.17 apresenta os indicadores de ajuste do modelo multinomial utilizados
para avaliar a qualidade global do ajustamento. A Deviance (142,85), correspondente a —2LL,
expressa o grau de discrepancia entre o0 modelo ajustado e um modelo nulo, servindo como
medida fundamental da adequag¢do do modelo aos dados. O valor do AIC (174,23) combina
a qualidade do ajustamento com uma penalizacdo pelo nimero de parametros, permitindo
comparar este modelo com alternativas, sendo que valores mais baixos indicam um melhor
equilibrio entre ajuste e parcimonia.

O pseudo-R? de McFadden (0,42) evidencia que o modelo apresenta um bom ajustamento,
dado que valores superiores a 0,20 ja sdo considerados satisfatérios em modelos de escolha
discreta, enquanto valores em torno de 0,40 indicam uma capacidade explicativa robusta. De
forma complementar, o pseudo-R? de Nagelkerke (0,57) revela que o modelo explica uma

propor¢do moderada a elevada da variabilidade na percepc¢ao do risco.

Tabela 4.17: Indicadores de ajuste do modelo multinomial

Indicador Valor
Deviance (Log-Likelihood) 142,85
AIC 174,23
Pseudo-R2 McFadden 0,42
Pseudo-R? Nagelkerke 0,57

A Tabela 4.18 apresenta os resultados do teste de Wald (Andlise de Deviance Tipo

IT) aplicado ao modelo de regressao logistica multinomial, permitindo avaliar a contribuicao
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individual de cada varidvel explicativa para a percep¢ao do risco. Observa-se que as varidveis
demograficas sexo, idade e escolaridade apresentaram valores de p de 0,015, 0,039 e 0,0012,
respectivamente, indicando significincia estatistica a 5%. Estes resultados sugerem que
tais caracteristicas individuais influenciam a probabilidade de os participantes manifestarem
percepg¢ao do risco moderada ou alta, em comparag@o com a percepgao do risco baixa (categoria
de referéncia).

Por outro lado, as varidveis exposi¢do, crencas e confianca revelaram valores extremamente
baixos de p (<0,0001 para todas), todos altamente significativos a 0,1%. Isto indica que estes
factores psicossociais sdo determinantes centrais na variacao da percepcao do risco, contribuindo

de forma expressiva para as diferencas observadas entre os niveis de percepcao.

Tabela 4.18: Teste de Wald (Andlise de Deviance Tipo II) para o modelo de regressao logistica
multinomial

Variavel LR Chisq gl p-valor

Sexo 8,36 2 0,015
Idade 10,12 4 0,039
Escolaridade 18,47 40,0012
Exposicao 95,62 2 <0,0001
Crencgas 87,34 2 <0,0001
Confianga 104,21 2 <0,0001

A Tabela 4.19 apresenta a comparag@o entre 0 modelo multinomial completo e o modelo
nulo. O modelo completo, que incorpora 16 interacdes decorrentes das varidveis independentes,
apresenta um valor de log-likelihood final de -71,425, substancialmente superior ao do modelo
nulo (-123,145), o qual considera apenas 2 parametros. Esta diferenca evidencia que o modelo
com as varidveis explicativas incluidas ajusta-se de forma muito mais adequada aos dados do
que o modelo restrito, indicando que a introducao dos preditores melhora significativamente a

capacidade preditiva do modelo multinomial.

Tabela 4.19: Resumo da estimacdo do modelo multinomial e modelo nulo

Modelo Interacoes Log-Likelihood Final
Modelo Multinomial Completo 16 -71,425
Modelo Nulo 2 -123,145

A Tabela 4.20 apresenta a avalia¢do do ajuste do modelo multinomial com base no teste
de razdo de verosimilhan¢a. O modelo nulo, com 668 graus de liberdade residuais, apresenta um
desvio de 246,290, enquanto o modelo completo, com 652 graus de liberdade residuais, reduz
substancialmente esse valor para 142,850. A estatistica de verosimilhanca (LR Stat.) € igual a
103,440, com 16 graus de liberdade, apresentando um p-valor inferior a 0,001. Estes resultados

evidenciam que o modelo completo apresenta um ajustamento significativamente melhor do que
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o modelo nulo, confirmando que as varidveis explicativas introduzidas contribuem de forma

estatisticamente relevante para explicar as diferencas na percepcao do risco.

Tabela 4.20: Avaliacdo do ajuste do modelo multinomial através do teste de razdo de
verosimilhanga

Modelo GL Residuos Desvio Residuo Df LR Stat. p-valor
Modelo Nulo 670 246,29 - - -
Modelo Completo 654 142,85 14 103,44 < 0,001
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4.2 Discussao dos Resultados

Os resultados demonstraram que a confianga foi o factor que apresentou maior capacidade
explicativa da percepcao do risco do trafico de 6rgdos humanos. Observou-se que niveis
mais elevados de confianga reduziram significativamente a probabilidade de os participantes
apresentarem percep¢ao moderada (RC=0,68) e elevada (RC=0,58) do risco, sendo igualmente
o factor que registou o menor valor médio entre os trés factores analisados (M=2,54). Este
resultado sugere que a confianca nas instituicoes de seguranca, justica e protec¢ao social influencia
directamente a forma como os individuos avaliam a sua vulnerabilidade perante o fendémeno.
Os resultados corroboram Osério e Monteiro (2009) e a UNODC (2020), que identificam a
fragilidade institucional e a reduzida confianca nos mecanismos formais de proteccao como
factores que aumentam a percepg¢do de inseguranca. Esta convergéncia sugere que, quando a
populagdo nao acredita plenamente na capacidade das institui¢des para prevenir e combater este
tipo de criminalidade, tende a percepcionar o fendmeno como uma ameaca mais elevada.

A exposicao revelou-se outro factor determinante da percepc¢ao do risco, apresentando a
média mais elevada entre os factores analisados (M=4,06) e aumentando em cerca de 2,5 vezes
a probabilidade de os participantes manifestarem percepg¢ao elevada do risco (RC=2,51). Os
itens associados a exposi¢do registaram igualmente alguns dos valores médios mais elevados do
estudo, destacando-se o item Q14 (M=4,74). Estes resultados indicam que quanto maior for a
percepcao de proximidade ao fenémeno, maior tende a ser o reconhecimento da sua gravidade.
Este resultado estd de acordo com a teoria da percep¢ao do risco proposta por Slovic (1987),
segundo a qual os individuos atribuem maior importincia as ameagas que consideram proximas
da sua realidade. A convergéncia observada sugere que a exposicao a informagdes, relatos e
situacdes associadas ao trafico de 6rgdos humanos contribui para aumentar a consciéncia sobre
0s seus impactos sociais € humanos.

As crencas também apresentaram influéncia significativa na percepc¢ao do risco, aumentando
em cerca de duas vezes a probabilidade de os participantes classificarem o trafico de 6rgaos
humanos como um risco elevado (RC=2,03). Adicionalmente, este factor apresentou uma
média global de 3,77, evidenciando uma percepcao moderada do risco. Os itens relacionados
com crencgas culturais e espirituais registaram valores elevados, particularmente o item Q23
(M=4,52). Este resultado demonstra que aspectos culturais continuam a influenciar a forma
como a populacao interpreta o fendmeno. Os achados corroboram Mariano e Moreira (2016;
2021), que identificaram a persisténcia de crengas associadas ao valor mistico de determinadas
partes do corpo humano como um elemento frequentemente relacionado com o trafico de 6rgaos
em contextos africanos. Esta convergéncia sugere que a dimensao cultural permanece relevante
na construcao social da percep¢ao do risco.

Relativamente aos factores sociodemogréficos, a escolaridade foi a varidvel que apresentou
maior influéncia na percep¢ao do risco. Verificou-se que individuos com ensino superior

apresentaram cerca de 3,7 vezes maior probabilidade de manifestar percep¢ao elevada do risco,
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enquanto os participantes com poés-graduacdo apresentaram probabilidade superior a cinco
vezes quando comparados aos grupos de menor escolaridade. Estes resultados sugerem que
niveis mais elevados de instru¢ao favorecem uma melhor compreensao do fendmeno e dos seus
impactos sociais. Os achados estdo em consonancia com a UNODC (2020) e Mariano e Moreira
(2021), que destacam a educagcdao como um importante mecanismo de consciencializa¢iao sobre
formas complexas de criminalidade. Esta convergéncia pode ser explicada pelo maior acesso a
informacao e pelo desenvolvimento de capacidades criticas associadas a formacdo académica.

A idade também se revelou significativamente associada a percepcao do risco, observando-
se que os participantes entre 25 e 44 anos apresentaram cerca de trés vezes maior probabilidade de
manifestar percepcao elevada do risco quando comparados ao grupo mais jovem. Este resultado
sugere que a experiéncia social e o contacto acumulado com informacdes sobre fendémenos
criminais contribuem para uma avaliacao mais critica do trafico de 6rgaos humanos. Este achado
encontra suporte em Renn (2008), que defende que a percep¢ao do risco € influenciada pela
experiéncia e pelo conhecimento adquiridos ao longo da vida. A convergéncia observada indica
que individuos mais experientes tendem a reconhecer com maior facilidade as consequéncias
sociais associadas ao fendmeno.

Por fim, o sexo também apresentou associacdo significativa com a percep¢ao do risco,
verificando-se que os homens apresentaram maior probabilidade de classificar o fendmeno
como um risco moderado ou elevado. Este resultado sugere que factores relacionados com
exposi¢ao social, mobilidade e experiéncias quotidianas podem influenciar a forma como o risco
é percepcionado. Embora Slovic (1987) tenha identificado niveis mais elevados de percepgao
do risco entre mulheres em diversos contextos, os resultados encontrados parecem reflectir
caracteristicas especificas da populacdo estudada. Esta divergéncia sugere que a percepcao
do risco ndo depende exclusivamente do sexo dos individuos, mas também das caracteristicas

sociais e culturais do contexto em que estao inseridos.
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5.1 Conclusao

O presente estudo teve como objectivo analisar os factores associados a percepc¢ao do risco
de trafico de 6rgaos humanos na Cidade de Maputo, através da integracao de caracteristicas
sociodemogréficas, factores psicossociais e dimensdes relacionadas com a confianga institucional.
A investigacdo permitiu compreender de forma mais aprofundada como diferentes factores
influenciam a forma como os individuos percepcionam este fenémeno, contribuindo para o
desenvolvimento do conhecimento cientifico sobre uma problemdtica ainda pouco estudada no
contexto mocambicano.

A anélise dos resultados demonstrou que a percepg¢do do risco de trafico de 6rgados
humanos nao é determinada por um tnico factor, mas resulta da interaccao de maultiplas
caracteristicas individuais e sociais. Entre os factores sociodemogréficos analisados, verificou-se
que o sexo, a idade e o nivel de escolaridade desempenham um papel relevante na explicagdo dos
diferentes niveis de percep¢ao do risco. Os resultados sugerem que individuos do sexo masculino
apresentam maior probabilidade de manifestar niveis moderados e elevados de percepc¢ao do
risco quando comparados com os individuos do sexo feminino. De igual modo, observou-se
que a percepcao do risco tende a aumentar entre os participantes pertencentes a faixas etarias
mais elevadas, evidenciando que a experiéncia acumulada e a exposi¢ao a diferentes contextos
sociais podem contribuir para uma maior consciéncia relativamente a existéncia e gravidade
deste fendmeno.

O nivel de escolaridade revelou-se igualmente um factor importante. Os resultados
indicam que individuos com niveis de instrucdo mais elevados tendem a apresentar maior
capacidade para reconhecer situacdes de vulnerabilidade e compreender os riscos associados ao
trafico de 6rgaos humanos. Este resultado refor¢a a importancia da educa¢do como instrumento
de desenvolvimento da capacidade critica e de interpretacao de fenémenos sociais complexos.

No que se refere aos factores psicossociais, a dimensdo Exposi¢cdo destacou-se como
um dos principais determinantes da percep¢ao do risco. Os individuos que reportaram maior
contacto com informagdes, relatos, noticias ou experié€ncias relacionadas com o trafico de 6rgaos
humanos apresentaram maior probabilidade de desenvolver niveis mais elevados de percep¢ao do
risco. Este resultado sugere que o acesso a informagdo e o contacto com narrativas relacionadas
com o fenémeno desempenham um papel fundamental na construcio das percep¢des individuais.

As crengas associadas ao trafico de 6érgaos humanos também se revelaram relevantes
para explicar as diferencas observadas nos niveis de percep¢do do risco. Os resultados
evidenciaram que as interpretagdes, convic¢des e representacdes sociais dos participantes
influenciam significativamente a forma como o fendmeno € compreendido. Isto demonstra que a

percepcao do risco nao depende apenas da existéncia de informacao factual, mas também das
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formas como essa informacao € interpretada e integrada nos sistemas de valores e crengas dos
individuos.

Por outro lado, a dimensao Confianca apresentou uma relagdo inversa com a percepcao
do risco. Os participantes que demonstraram maior confianga nas instituigdes responsaveis pela
segurancga, justica e proteccdo dos cidaddos tenderam a apresentar niveis mais reduzidos de
percepcao do risco. Este resultado sugere que a confianga institucional pode funcionar como um
elemento moderador das percep¢des de vulnerabilidade, contribuindo para uma maior sensagao
de seguranca entre os individuos.

Os procedimentos estatisticos aplicados permitiram validar a qualidade das dimensdes
utilizadas no estudo e assegurar a robustez dos resultados obtidos. A avaliacdo da consisténcia
interna das escalas revelou niveis adequados de fiabilidade, enquanto a Andlise Factorial
Confirmatéria confirmou a adequacgao da estrutura conceptual adoptada para representar as
dimensdes Exposi¢cdo, Crengas e Confianca. Adicionalmente, os indicadores de ajustamento
demonstraram que o modelo apresentou um desempenho satisfatério na representacdo das
relagOes existentes entre as varidveis analisadas.

Os resultados da regressao logistica multinomial evidenciaram que as varidveis incluidas
no modelo contribuem significativamente para explicar as diferengas observadas entre os niveis
de percepg¢do do risco. Os testes estatisticos realizados confirmaram a relevancia dos factores
seleccionados, demonstrando que a percepcao do risco de trafico de 6rgdos humanos constitui
um fendmeno multidimensional que envolve aspectos individuais, sociais e institucionais.

O estudo permitiu identificar os principais factores associados a percep¢ao do risco de
trafico de 6rgaos humanos na Cidade de Maputo, alcancando o objectivo geral inicialmente
proposto. Os resultados obtidos contribuem para uma melhor compreensdo do fenémeno e
fornecem evidéncias empiricas relevantes para futuras investigacoes sobre a tematica, constituindo
igualmente um importante contributo para o conhecimento cientifico sobre o trafico de 6rgaos

humanos no contexto urbano mogambicano.

5.2 Recomendacoes

1. Promover programas de sensibilizacdo nas escolas e universidades sobre o trafico de
orgdos, utilizando palestras, cartazes e materiais interativos para aumentar a percepcao do

risco entre os estudantes.

2. Criar grupos ou clubes estudantis de vigilancia e prevencao, incentivando os jovens
a identificar situagOes suspeitas e a partilhar informacgdes de forma segura dentro da

comunidade académica.

3. Desenvolver plataformas digitais ou redes sociais internas para partilha de informacgdes,
alertas e dicas de prevengao, aproveitando a familiaridade dos estudantes com meios
tecnoldgicos.
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5.3 Limitac¢oes

Como em qualquer estudo cientifico, a presente investigacao apresenta algumas limitacdes que

devem ser consideradas na interpretacao dos resultados.

1. A recolha de dados foi realizada através de questiondrio online, o que pode ter excluido

individuos sem acesso a internet ou com baixa literacia digital.

2. Possivel existéncia de viés de selec¢ao, com maior participacao de individuos com niveis

de escolaridade mais elevados.

3. A amostragem utilizada foi ndo probabilistica, limitando a generalizacao dos resultados

para toda a populacdo da Cidade de Maputo.
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Apéndices

Tabela 5.1: Descricao das varidveis

Codigo | Variavel Descricao Tipo Categorias
Q1 Sexo Sexo do | Qualitativa Masculino (Ref),
respondente nominal Feminino
Q2 Idade Faixa etaria do | Quantitativa <18, 18-24 (Ref),
respondente discreta 25-34, 35-44,
45-54, >=55
Q3 Estado civil Situacdo conjugal | Qualitativa Solteiro(a) (Ref),
actual nominal Casado(a),
Divorciado(a),
Vitdvo(a)
Q4 Religiao Religidao que | Qualitativa Catolico (Ref)
frequenta nominal Protestante /
Evangélico
Mugulmano
Sem religido
Outra
Q5 Escolaridade | Nivel de instru¢do | Qualitativa Sem instrugdo,
formal ordinal Primario,
Secunddrio
(Ref), Técnico
médio, Superior,
Pés-graduacao
Q6 Ocupacgao Ocupacao Qualitativa Estudante
principal nominal (Ref), Informal,
Publico, Privado,
Desempregado,
Reformado
Q7 Rendimento Rendimento Qantitativa Sem rendimento,
médio  mensal | continua <10.000 (Ref),
(MZN) 10.000-20.000,

20.001-30.000,
30.001-40.000,
>40.000
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Codigo | Variavel Descricao Tipo de | Categorias
Variavel
Q8 Distrito Local de | Qualitativa KaMpfumu (Ref),
residéncia nominal KaMaxaquene,
KaMavota,
KaMubukwana,
KaNhlamankulu,
KaTembe,
KaNyaka
Q9 Conhecimento | Se presenciou ou | Qualitativa Sim, Nao (Ref)
ouviu falar tréfico | bindria
Q10 Familiar Se conhece | Qualitativa Sim, Nao (Ref)
vitima familiar/amigo bindria
vitima
QIl1 Grupo Grupo percebido | Qualitativa 1 - Criangcas e
vulneravel como mais | nominal adolescentes (Ref)
vulneravel 2 - Mulheres
3 - Homens
4 - Vendedores
ambulantes
5 - Trabalhadores
de rua

6 - Trabalhadoras
do Sexo

7 - Estudantes

8 - Sem abrigo

9 - Agentes de
telefonia mével

10 - Motoristas de
transporte privado
11 - Empresério

12 - Outra:
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Codigo | Variavel Descricao Tipo de | Categorias
Variavel
Q12 Actividade Actividade mais | Qualitativa 1 - Vendedores
vulneravel vulneravel ao | nominal ambulantes, 2
trafico - Trabalhadoras
do Sexo, 3 -
Estudantes (Ref),
4 - Agentes de
telefonia  movel,
5 - Motoristas de
transporte privado,
6 - Empresdrios
Q13 Zona de maior | Risco maior em | Qualitativa 1 - Rural
risco zona urbana ou | nominal 2 - Urbana (Ref)
rural
Q14 Gravidade Percepcao da | Qualitativa 1 - Discordo
gravidade do | ordinal totalmente
problema 2 - Discordo (Ref)
3 - Neutro
4 - Concordo
5 - Concordo
totalmente
Q15 Mobilidade Mobilidade e | Qualitativa 1 - Discordo
risco ordinal totalmente
2 - Discordo (Ref)
3 - Neutro
4 - Concordo
5 - Concordo
totalmente
Q16 Pobreza Pobreza aumenta | Qualitativa 1 - Discordo
aprobabilidade de | ordinal totalmente
envolvimento em 2 - Discordo (Ref)
redes de trafico 3 - Neutro
4 - Concordo
5 - Concordo
totalmente
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Codigo

Variavel

Descricao

Tipo de
Variavel

Categorias

Q17

Desemprego

Auséncia de

emprego € risco

Qualitativa

ordinal

1 -
totalmente
2 - Discordo (Ref)
3 - Neutro

Discordo

4 - Concordo
5 -

totalmente

Concordo

Q18

Percepcao

local

Acha que a sua

zona € vulneravel

Qualitativa

ordinal

1 -
totalmente
2 - Discordo (Ref)
3 - Neutro

Discordo

4 - Concordo
5 -

totalmente

Concordo

Q19

Pessoas com

albinismo

Vulnerabilidade

especifica

Qualitativa

ordinal

1 -
totalmente
2 - Discordo (Ref)
3 - Neutro

Discordo

4 - Concordo
5 -

totalmente

Concordo

Q20

Agentes  de
telefonia

Risco para

agentes informais

Qualitativa

ordinal

1 -
totalmente
2 - Discordo (Ref)
3 - Neutro

Discordo

4 - Concordo
5 -

totalmente

Concordo

Q21

Téxis por

aplicativo

Risco de
utilizadores

frequentes

Qualitativa

ordinal

1 -
totalmente
2 - Discordo (Ref)
3 - Neutro

Discordo

4 - Concordo
5 -

totalmente

Concordo

Autora: Yasmin Julio Guilherme
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Codigo

Variavel

Descricao

Tipo de
Variavel

Categorias

Q22

Trabalhadoras

do Sexo

Vulnerabilidade
das trabalhadoras

de Sexo

Qualitativa

ordinal

1 -
totalmente
2 - Discordo (Ref)
3 - Neutro

Discordo

4 - Concordo
5 -

totalmente

Concordo

Q23

Rapto e trafico

Associagdo entre

rapto e trafico

Qualitativa

ordinal

1 -
totalmente
2 - Discordo (Ref)
3 - Neutro

Discordo

4 - Concordo
5 -

totalmente

Concordo

Q24

Finalidade

médica

Uso de 6rgdos em

clinicas

Qualitativa

ordinal

1 -
totalmente
2 - Discordo (Ref)
3 - Neutro

Discordo

4 - Concordo
5 -

totalmente

Concordo

Q25

Crencas

espirituais

Uso

orgaos

ritual de

Qualitativa

ordinal

1 -
totalmente
2 - Discordo (Ref)
3 - Neutro

Discordo

4 - Concordo
5 -

totalmente

Concordo

Q26

Confianga

policial

Confianca  nas
autoridades

policiais

Qualitativa

ordinal

1 -
totalmente
2 - Discordo (Ref)
3 - Neutro

Discordo

4 - Concordo
5 -

totalmente

Concordo

Autora: Yasmin Julio Guilherme
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Codigo | Variavel Descricao Tipo de | Categorias
Variavel
Q27 Justica Confianca na | Qualitativa 1 - Discordo
justica ordinal totalmente
2 - Discordo (Ref)
3 - Neutro
4 - Concordo
5 - Concordo
totalmente
Q28 Dentncia Intengao de | Qualitativa 1 - Discordo
denunciar ordinal totalmente
2 - Discordo (Ref)
3 - Neutro
4 - Concordo
5 - Concordo
totalmente
Q29 Campanhas Efic4cia das | Qualitativa 1 - Discordo
campanhas  de | ordinal totalmente
sensibilizacao 2 - Discordo (Ref)
3 - Neutro
4 - Concordo
5 - Concordo
totalmente
Q30 Recomendacdes| Sugestdes  dos | Qualitativa Texto livre
participantes aberta
Y Percepcao Grau de | Qualitativa Percepcao do
do risco | percepcao do | policotémica | risco baixa (Ref),
(Variavel risco de trafico Percepcao do
dependente) risco moderada,

Percepcao do risco

alta

Autora: Yasmin Julio Guilherme
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Questionario

Anadlise da Percepcao do Risco e dos
Factores Associados ao Trafico de Orgios

Humanos na Cidade de Maputo

O presente formuldrio integra uma
pesquisa académica desenvolvida no ambito
do Trabalho de Fim de Curso do curso de
Licenciatura em Estatistica, da Universidade
Eduardo Mondlane.

do estudo € analisar a percepcdo do risco e

O objectivo principal

os factores associados ao trafico de 6rgaos
humanos na Cidade de Maputo.

A pesquisa visa compreender as causas
subjacentes e as condi¢des que favorecem a

ocorréncia deste crime, bem como as suas

implicagOes sociais nas comunidades afectadas.

As

tratadas de forma estritamente confidencial e

informagdes recolhidas serdo
anénima, sendo utilizadas exclusivamente para
fins académicos.

O questiondrio aborda questdes
relacionadas com varidveis socioecondmicas,
culturais, politicas e de seguranca que podem
influenciar o tridfico de 6rgaos humanos. A
sua participagdo € fundamental para o sucesso
desta pesquisa e para a conclusdo do referido
trabalho académico.

Em caso de davidas, poderd entrar em
contacto através do nimero 868501769 ou do

e-mail yasminjulio2l@gmail.com.
Agradeco desde jd a sua colaboragdo.
* Indica uma pergunta obrigatoria

I. Informacg6es Demogrificas

Nesta sec¢do, buscamos colectar informacoes

sobre o perfil sécio- demogréfico dos

Autora: Yasmin Julio Guilherme

respondentes, incluindo género, faixa etdria,
estado civil, nivel de escolaridade, religido,
ocupacdo e renda mensal. Essas informagoes
nos ajudardo a entender e conhecer melhor o

publico-alvo.

1. Qual é o seu sexo? *
o Masculino

o Feminino

2. Qual é a sua faixa etaria? *
o Menos de 18 anos

o 18-24 anos

o 25-34 anos

o 35-44 anos

o 45-54 anos

o 55 anos ou mais

3. Qual é o seu estado civil? *
o Solteiro(a)

o Casado(a)

o Divorciado(a)

o Vitvo(a)

4. Qual € a sua religiao? *
o Catdlico

o Protestante / Evangélico
o Mugulmano

o Sem religido

o QOutra:

Licenciatura em Estatistica



Referéncias

5. Nivel de escolaridade? *

o Sem instruc¢ao

o Ensino primdrio

o Ensino secundério

o Ensino técnico médio

o Ensino superior

o Pés-graduacao

6. Qual é a sua ocupacao actual? *
o Estudante

o Trabalhador do sector informal
o Empregado do sector publico
o Empregado do sector privado
o Desempregado

o Reformado

7. Rendimento médio mensal (em

meticais)? *

o Sem rendimento

o Menos de 10000 MZN

o De 10000 a 20000 MZN
o De 20001 a 30000 MZN
o De 30001 a 40 000 MZN
o Mais de 40 000 MZN

8. Distrito de residéncia *
o KaMpfumu

o KaMaxaquene

o KaMavota

o KaMubukwana

o KaNhlamankulu

o KaTembe

o KaNyaka

I1. Exposicao e Vulnerabilidade

9. Ja presenciou ou ouviu falar de casos de

trafico de orgaos? *

o Sim

o Nao

10. Algum familiar ou amigo ja foi

Autora: Yasmin Julio Guilherme

vitima? *
o Sim

o Nao

11. Grupos mais vulneraveis? *

o Criangas e adolescentes

o Mulheres

o Pessoas com albinismo

o Pessoas em situacdo de rua

o Migrantes

o Pessoas com deficiéncia

12. Quais das seguintes actividades
considera mais vulneraveis ao trafico de
orgaos humanos? *

(Marcar tudo o que for aplicavel)

o Vendedores ambulantes

o Trabalhadoras do sexo

o Estudantes

o Agentes de telefonia mével

o Motoristas de transporte privado

o Empresdérios

13. O risco de trafico de o6rgaos
humanos é maior em que tipo de zona? *
o Rural

o Urbana

III. Percepcoes e Crencas

14. O trafico de o6rgaos humanos é um
problema grave? *

o Discordo totalmente

o Discordo

o Neutro

o Concordo

o Concordo totalmente

15. A pobreza aumenta a
vulnerabilidade ao trafico? *
o Discordo totalmente

o Discordo
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o Neutro o Discordo totalmente
o Concordo o Discordo

o Concordo totalmente o Neutro

16. Concordas que a pobreza o Concordo

aumenta a probabilidade de envolvimento o Concordo totalmente
em redes de trafico? * .
i 21. Concordas que os utilizadores
o Discordo totalmente . .. -
frequentes de taxis por aplicativo sao

o Discordo oo ; L
vulneraveis ao trafico de 6rgaos humanos? *

o Neutro .

o Discordo totalmente
o Concordo .

o Discordo
o Concordo totalmente

o Neutro
17. Concordas que a auséncia o Concordo

de oportunidades de emprego aumenta a o Concordo totalmente
vulnerabilidade ao trafico? *
) 22. Concordas que as trabalhadoras
o Discordo totalmente N L. ; L.
do sexo sao vulneraveis ao trafico de orgaos

o Discordo
humanos? *

o Neutro .

o Discordo totalmente
o Concordo .

o Discordo
o Concordo totalmente

o Neutro
18. Concordas que a sua localidade é o Concordo

vulneravel a este tipo de crime? * o Concordo totalmente

o Discordo totalmente
23. Concordas que os casos de rapto

o Discordo . P P
podem estar associados ao trafico de orgaos
o Neutro
humanos? *
o Concordo

o Discordo totalmente
o Concordo totalmente

o Discordo
19. Concordas que as pessoas com o Neutro
albinismo sao mais expostas ao trafico de o Concordo

orgaos humanos? * o Concordo totalmente

o Discordo totalmente 3 L
24. Concordas que o trafico de 6rgaos

o Discordo . N
N humanos pode estar relacionado a procura
o Neutro L~ Ce .
de orgaos para fins medicinais em clinicas
o Concordo

ou hospitais formais ou informais? *
o Concordo totalmente .
o Discordo totalmente

20. Concordas que os agentes de o Discordo
telefonias moveis (M-Pesa, E-Mola, M-Kesh) o Neutro
estiao expostos ao trafico de 6rgaos? * o Concordo
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o Concordo totalmente

25. Concordas que as crencas em
feiticaria contribuem para a procura de
6rgaos humanos? *

o Discordo totalmente

o Discordo

o Neutro

o Concordo

o Concordo totalmente

IV. Confianca e Resposta Institucional

26. Concordas que as autoridades policiais
sao eficazes e inspiram confianca no combate
ao trafico de orgaos humanos? *

o Discordo totalmente

o Discordo

o Neutro

o Concordo

o Concordo totalmente

27. Concordas que o sistema judicial
protege os cidadaos contra o trafico de 6rgaos
humanos? *

o Discordo totalmente

o Discordo

o Neutro

o Concordo

o Concordo totalmente

28.

podem reduzir os casos de trafico de orgaos

Concordas que as deniincias

humanos? *
o Discordo totalmente
o Discordo
o Neutro
o Concordo

o Concordo totalmente

29. Concordas que as campanhas de
sensibilizacao contra o trafico de 6rgaos sao
suficientes? *

o Discordo totalmente

o Discordo

o Neutro

o Concordo

o Concordo totalmente

V. Recomendacoes e Contributos

Nesta secc¢do, pretende-se recolher sugestdes
e contributos dos participantes relativamente
a estratégias que podem ser adoptadas pelas
autoridades, pela comunidade e pela sociedade
civil para prevenir e combater o trafico de 6rgaos
humanos na Cidade de Maputo.

30. Que recomendacoes daria para
combater o trafico de 6rgiaos humanos na
Cidade de Maputo?

Tabela 5.2: Distribui¢do do Estado Civil segundo o Rendimento

Rendimento Casado(a) Divorciado(a) Solteiro(a) Viivo(a)
Sem rendimento 4 1 49 1
<10.000Mts 0 0 39 0
10.000Mts—20.000Mts 11 3 40 1
20.001Mts—30.000Mts 14 4 60 2
30.001Mts—40.000Mts 22 2 41 4
>40.000Mts 22 4 9 3

Autora: Yasmin Julio Guilherme
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Tabela 5.3: Distribui¢ao da Escolaridade segundo o Rendimento

Rendimento Ensino Secundario Ensino Superior Péds-graduacao
<10.000 MZN 15 23 1

Sem rendimento 17 38 0
10.000-20.000 MZN 20 34 1
20.001-30.000 MZN 14 64 2
30.001-40.000 MZN 1 65 3
>40.000 MZN 23 15

Tabela 5.4: Distribui¢dao da Ocupacgao segundo o Rendimento

Rendimento Desempregado Privada Puablico Estudante Reformado Informal
Sem rendimento 23 0 0 31 0 1
<10.000Mts 0 5 2 28 0 4
10.000Mts—20.000Mts 1 3 12 16 1 22
20.001Mts—30.000Mts 0 31 18 10 0 21
30.001Mts—40.000Mts 0 47 9 0 0 13
>40.000Mts 0 29 7 0 0 2
Tabela 5.5: Distribui¢do da Ocupacgdo segundo a Idade
Desempregado Privado Piblico Estudante Reformado Informal
18-24 anos 5 11 6 64 0 22
25-44 anos 18 89 37 21 0 39
45-55+ anos 1 15 5 0 1 2

Autora: Yasmin Julio Guilherme

Tabela 5.6: Distribui¢ao da Escolaridade segundo o Género

Escolaridade Feminino Masculino
Ensino secundario 35 32
Ensino superior 101 146
P6s—graduacao 9 13
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Figure 5.1: Matriz de Correlacoes
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Probabilidade

)

Exposicao

0.46

-0.14

Crencas

-0.35

Figure 5.2: Representacdo Gréfica das Correlacoes

Categoria

Probabilidade

2 3 4
Pontuagéo em Confianca

5 30 35 40
Pontuagéo em Exposicao

Categoria

45

Confianca

Probabilidade

B

2 3 4
Pontuagéo em Crencas

Figure 5.3: Gréficos de probabilidades previstas

Tabela 5.7: Adequacao da amostra pelo teste KMO

Varidavel | MSA

Q14 0,75
Q15 0,52
Q16 0,60
Q17 0,74
QI8 0,83
Q19 0,54
Q20 0,57
Q21 0,89
Q22 0,71
Q23 0,84
Q24 0,76
Q25 0,78
Q26 0,67
Q27 0,75
Q28 0,74
Q29 0,81
Geral 0,75

Autora: Yasmin Julio Guilherme
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Coédigos do R

AARHREARRA AR R A ZHAE Carregando pacotes #HHAAZRBHREHRLAAZALHLY
if(lrequire(dplyr))
install.packages("dplyr™)
library (dplyr)
if(lrequire(psych))
install.packages("psych™)
library (psych)
#u###e#h# e ##### Carregando o banco de dados #####HHAZHAR#ELY
dados<-Respostas
# Remover a 2 , 5 e 30 coluna
dados <- dados[ , -30]
dados <- dados[ , -5]
dados <- dados[ , -2]
#up###d######## Visualizando o banco de dados ###H#H#AR##AZA#HY
View(dados)
glimpse (dados)
HARRHR R AR A##Renomeia as 8 primeiras vari veis conforme
pedido####HALRAHHEH#H
dados <- dados %>%

dplyr::rename (

Sexo = ‘1. Qual o seu Sexo?‘,

Idade = ‘2. Qual a sua faixa et ria?°‘,

Estado Civil‘ = ‘3. Qual a seu estado c vil?*‘,

Religi o = ‘4. Qual a sua religi o?°",

Escolaridade = ‘5. Qual o seu n vel de escolaridade?‘,
Ocupa o = ‘6. Qual a sua ocupa o actual?‘,
Rendimento = ‘7. Rendimento M dio Mensal (em meticais) ‘,
Distrito = ‘8. Distrito de resid ncia ‘)

print (names (dados))

###### Tabelas de frequencias de variavelis categoricas ######
# Frequencias absolutas:
table(dados$Sexo)
table(dados$Idade)
table(dados$ ‘Estado Civil “)
table(dados$Religiao)
table(dados$Escolaridade)
table(dados$0Ocupa ao)
table(dados$Rendimento)
table (dados$Distrito)
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## Tabela cruzada com frequncias absolutas:

table (dados$Sexo, dados$Escolaridade)

table(dados$Idade, dados$Ocupa o)

table(dados$’Estado Civil’, dados$Rendimento)

table (dados$Escolaridade, dados$Rendimento)

table(dados$Distrito, dados$Escolaridade)

table(dados$Sexo, dados$Escolaridade, dados$Rendimento)

table(dados$Idade, dados$Ocupa o, dados$Distrito)

# Frequncias relativas:

prop.table(table(dados$Sexo))

prop.table(table(dados$Idade))

prop.table(table(dados$‘Estado Civil ‘))

prop.table(table(dados$Religi o))

prop.table(table(dados$Escolaridade))

prop.table(table(dados$Ocupa o))

prop.table(table(dados$Rendimento))

prop.table(table(dados$Distrito))

HARBUAARBRRRRR AR ####Instalar e carregar
DaCOtes##H##RHHARAHHRAHHRAHFHEH

install.packages(readxl)

library(readxl)

library(dplyr)

library(corrplot)

install.packages("lavaan")

library(psych) # KMO, Bartlett, Alpha

library(lavaan)

install.packages("OpenlMx")

library (OpenMx)

install.packages("semPlot")# SEM

library(semPlot) # Gr ficos SEM

library (nnet) # Multinomial regression

install.packages("nnet")

library(pscl) # Pseudo R

install.packages("lavaanPlot™")

library(lavaanPlot)

# Pacote til para recodifica o

library (dplyr)

# 1.2 Renomear perguntas Ql4 a Q29

nomes_originais <- names (dados)

nomes_originais[1:29] <- paste®("Q", 1:29)

names (dados) <- nomes_originais
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# Vetor com vari veis de interesse (Ql14 a Q29)
vars_likert <- paste®("Q", 14:29)
# Recodificar as respostas
dados[vars_likert] <- lapply(dados[vars_likert], function(x) {
recode_factor(x, "Discordo totalmente" = 1, "Discordo" = 2,
"Neutro" = 3, "Concordo" = 4, "Concordo totalmente" = 5,
.default = NA_real_) %>% as.numeric()})
# Selecionar as coluna de percep o do risco (ajustar intervalo
de colunas)
dados_likert <- dados[, 14:29]
library(dplyr)
dados_likert <- dados_likert %>%
mutate (across(everything(), ~ as.numeric(recode(.x,
I'l'lmapa_likert))))
# 1.2 Renomear perguntas Ql4 a Q29
nomes_originais <- names(dados_likert)
nomes_originais[14:29] <- paste®("Q", 14:29)

names (dados_likert) <- nomes_originais

library (dplyr)
dados_likert <- dados_likert %>%
mutate (across(Q14:Q29, ~ likert_map([.], .names = "{.coll}")) %>%

mutate(across(Ql4:Q29, as.numeric))
# 2. Testes preliminares (A - Verifica o de adequa o)
# Matriz de correla o
matriz_corr <- cor(dados_likert, use = "pairwise.complete.obs")
library(corrplot)
# Cria a matriz de correla es colorida
corrplot(matriz_corr, method = "color", type = "upper", addCoef.col
= "black", tl.col = "black", tl.srt = 45, diag = T)
# 2.1 KMO
kmo_result <- KMO(matriz_corr)
print (kmo_result)
# 2.2 Bartlett
bartlett_result <- cortest.bartlett(matriz_corr, n = 336)
print(bartlett_result)
# 3. Ajuste do Modelo de Equa es Estruturais (B)
modelo_sem <- ’
Exposicao =~ Q14 + Q15 + Q16 + Q17 + Q18 + Q19
Crencas =~ Q20 + Q21 + Q22 + Q23 + Q24 + Q25
Confianca =~ Q26 + Q27 + Q28 + Q29

library(lavaan)
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fit <- cfa(modelo_sem, data = dados_likert, estimator = "MLR",
missing = "fiml")

# Sum rio com ndices de ajuste

summary (fit, fit.measures = TRUE, standardized = TRUE)

# 4. Validade e Confiabilidade (C)

# Fun o para CR e AVE

calc_CR_AVE <- function(fit) {

est <- inspect(fit, "std")$lambda

rel <- 1list(Q)

for (factor in colnames(est)) {loadings <- est[, factor][est[,
factor] != 0]

CR <- sum(loadings)*2 / (sum(loadings)?*2 + sum(l - loadings*2))

AVE <- sum(loadings*2) / length(loadings)

rel[[factor]] <- c(CR = CR, AVE = AVE)}return(rel)?}

cr_ave <- calc_CR_AVE(fit)

print (cr_ave)

# Alfa de Cronbach para cada factor

alpha_exposicao <- alpha(dados_likert[, c("Q14", "Q15", "Qle6",
"Q17", "Q18", "Q19") 1)

alpha_crencas <- alpha(dados_likert[, c("Q20", "Q21", "Q22", "Q23",
"Q24", "Q25")], check.keys = TRUE)

alpha_confianca <- alpha(dados_likert[, c("Q26", "Q27", "Q28",
"Q29") D

alpha_exposicao$total$raw_alpha

alpha_crencas$total$raw_alpha

alpha_confianca$total$raw_alpha

# 1. Modelo SEM refinado
modelo_refinado <- ’
Exposicao =~ Q16 + Q17
Crencas =~ Q21 + Q23 + Q24 + Q25
Confianca =~ Q26 + Q27 + Q29
# 2. Ajuste do modelo com dados
fit_refinado <- sem(modelo_refinado, data = dados_likert, estimator
= "MLR")

# 3. Sum rio com ndices de ajuste e cargas padronizadas

summary (fit_refinado, fit.measures = TRUE, standardized = TRUE)
# 4. Extrair cargas factoriais
cargas <- parameterEstimates(fit_refinado, standardized = TRUE)

cargas_factoriais <- subset(cargas, op == "=~")

print (cargas_factoriais)
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# 5. Correla es entre factores latentes

cor_latentes <- lavInspect(fit_refinado, "cor.1lv")

print(cor_latentes)

# 6. An lise da confiabilidade (Alfa de Cronbach) para cada factor

# Exposi o

alpha_exposicao <- alpha(dados_likert[, c("Ql6", "Ql17")])

print (alpha_exposicao$total$raw_alpha)

# Cren as

alpha_cren as <- alpha(dados_likert[, c("Q21", "Q23", "Q24",
"Q25") D

print(alpha_cren as$total$raw_alpha)

# Confian a

alpha_confian a <- alpha(dados_likert[, c("Q26", "Q27", "Q29")1)

print(alpha_confian a$total$raw_alpha)

# 7. C lculo da AVE para cada factor

calc_ave <- function(fit, factor){pe <- parameterEstimates(fit,

standardized=TRUE) loadings <- pe$std.all[pe$lhs == factor &
pe$op == "=~"]ave <- sum(loadings*2) / length(loadings)
return(ave)}

ave_exposicao <- calc_ave(fit_refinado, "Exposicao")

ave_crencas <- calc_ave(fit_refinado, "Crencas")

ave_confianca <- calc_ave(fit_refinado, "Confianca")

cat("AVE Exposicao:", ave_exposicao, "\n")

cat ("AVE Crencas:", ave_crencas, "\n")

cat("AVE Confianca:", ave_confianca, "\n")

lavaanPlot (model = fit_refinado, coefs = TRUE, covs = TRUE, stars =
TRUE, sig = 0.05)

library (dplyr)

# 1. Criar vari vel dependente Y baseada na m dia das respostas
dados <- dados %>% mutate(media_respostas = rowMeans(select(.,
Q14:Q29), na.rm = TRUE),Y = case_when(media_respostas >= 1 &
media_respostas < 3 ~ 0, # percep o do risco baixa
media_respostas >= 3 & media_respostas < 4 ~ 1, # Percep o
moderada de risco

media_respostas >= 4 & media_respostas <= 5 ~ 2 # Percep o alta
de risco))

# Converter Y para factor com r tulos descritivos

dados$Y <- factor(dados$Y, levels = c(®, 1, 2), labels =
c("Percep o de risco baixa", "Percep o moderada de risco",
"Percep o alta de risco"))

library(stats)
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# Definir "Baixa'" como categoria de refer ncia

dados$Y <- relevel(dados$Y, ref = "Percep o de risco baixa")
# 2. Verificar distribui o da vari vel dependente
table(dados$Y)

# Pacote para tabelas cruzadas

install.packages (gmodels)

library(gmodels)

# Lista de vari veis demogr ficas

variaveis_demo <- c("Sexo", "Idade", "Estado Civil", "Religi o",
"Escolaridade", "Ocupa o", "Rendimento" "Distrito")

# Loop para gerar tabelas cruzadas e teste qui-quadrado

for (var in variaveis_demo) {

Cat("\n::::::::::::::::::::::::::::::::::::\n")
cat("Tabela cruzada: Y x", var, "\n'")
Cat(" ::::::::::::::::::::::::::::::::::::\n")

# Criar tabela

tab <- table(dados_likert$Y, dados[[var]])

# Remover linhas/colunas vazias

tab <- tab[rowSums(tab) > 0, colSums(tab) > 0]

# Exibir tabela com margens

print (addmargins (tab))

# Gerar CrossTable sem qui-quadrado interno

CrossTable(tab, prop.chisq = FALSE, prop.t = FALSE, prop.r =

TRUE, prop.c = TRUE, chisq = FALSE)

# Teste qui-quadrado (s se n o houver zeros)

if (all(tab > 0)) {cat("\nTeste qui-quadrado:\n")
print(chisq.test(tab))} else {cat("\nAviso: teste qui-quadrado n o

aplicado devido a ¢ lulas com zero.\n")}}

library (dplyr)

dados$Q5_rec <- recode(dados$Q5, "Ensino prim rio" = "Ensino
secund rio", "Ensino secund rio" = "Ensino secund rio",
"Ensino t cnico m dio" = "Ensino superior", "Ensino
superior" = "Ensino superior", "P s -gradua o" =

"P s-gradua o")
dados$Q5_rec <- factor(dados$Q5_rec,levels = c("Ensino
secund rio", "Ensino superior", "P s -gradua o"))
# Conferir resultado
table(dados$Q5_rec)

dados$Q2_rec <- recode(dados$Q2,"Menos de 18 anos" = "18 24
anos", # junta com 18 24 "18 24 anos" = "18 24
anos","25 34 anos" = "25 44 anos","35 44 anos" =
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"25 44 anos","45 54 anos" = "45 55 +","55 anos ou mais"
= "45 55 +")

# Definir como factor ordenado

dados$Q2_rec <- factor(dados$Q2_rec,levels = c("18 24 anos",
"25 44 anos","45 55 +"),ordered = TRUE)

# Conferir resultado

table(dados$Q2_rec)

# Vari veis independentes por tipo

variaveis_categoricas <-
c("Ql","Q2_rec","Q3","Q4","Q5_rec","Q6","Q7","Q8","Q9","Ql0",

"Q11","Q12","Q13")

variaveis_ordinais <- ¢("Q14","Q15","Q1l6","Q17","Q18","Q19",

"Q20","Q21","Q22","Q23","Q24","Q25","Q26","Q27","Q28","Q29")

# Pacotes necess rios

if('require(pacman)) install.packages("pacman")

library(pacman)

pacman::p_load(dplyr, forcats)

# Lista de vari veis categ ricas nominais e bin rias

variaveis_nominais_binarias <-
c("Q1","Q3","Q4","Q6","Q8","Q9","Q16","Q1l1","Q1l2","Q13")

# Lista de vari veis ordinais (Likert e outras ordinais)

variaveis_ordinais <- c¢("Q2_rec","Q5_rec","Q7",
"Q14","Q15","Ql6","Q1l7","Q18","Q19","Q20","Q21","Q22","Q23",

"Q24", "Q25", "Q26","Q27","Q28","Q29")

# Criar dataframe para armazenar resultados

resultados <- data.frame(Variavel = character(), Teste =
character (), p_value = numeric(), stringsAsfactors = FALSE)

# --- Testes para vari veis nominais/bin rias ---

for (var in variaveis_nominais_binarias) {

cat("Vari vel independente:", var, "\n")

tabela <- table(dados[[var]], dados$Y)

print(tabela)

if (min(tabela) < 5) {

teste <- fisher.test(tabela)

resultados <- rbind(resultados,

data.frame(Variavel = var, Teste = "Fisher", p_value =
teste$p.value))} else {
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teste <- chisqg.test(tabela)

resultados <- rbind(resultados, data.frame(Variavel = var, Teste =
"Qui-quadrado", p_value = teste$p.value))}}

# --- Testes para vari veis ordinais ---

for (var in variaveis_ordinais) {

cat("\n====================================\n")

cat("Vari vel independente:", var, "\n")

teste <- kruskal.test(dados[[var]] ~ dados$Y)

resultados <- rbind(resultados,

data.frame(Variavel = var, Teste = "Kruskal-Wallis", p_value =
teste$p.value))?}

# --- Adicionar coluna de decis o (p<0.05) ---

resultados <- resultados %>%

mutate (Decisao = ifelse(p_value < 0.05, "Significativa", "N o
significativa"))

# --- Mostrar resultados ---

print(resultados)

# Criar dataframe para armazenar resultados

resultados_Q9_Q10_Q13 <- data.frame(Variavel = character(), Teste =
character (), p_value = numeric(), stringsAsfactors = FALSE)

# Fun 0 para agrupar categorias raras (<5 observa es)

agrupar_raras <- function(x, lim = 5){

fct_lump_min(x, min = 1lim)}

# Vari veis de interesse

variaveis_Q9_Q10_Q13 <- c¢("Q9","Q10","Q13"™)

# Loop para aplicar teste bivariado

for(var in variaveis_Q9_Q10_Q13){

cat("\n====================================\n")

cat("Vari vel independente:", var, "\n")

# Agrupar categorias raras

dados[[var]] <- agrupar_raras(dados[[var]], lim = 5)# Criar tabela
de conting ncia

tabela <- table(dados[[var]], dados$Y)

print(tabela)

# Aplicar teste

if(min(tabela) < 5){teste <- fisher.test(tabela)

resultados_Q9_Q10_Q1l3 <- rbind(resultados_Q9_Q160_Q13,
data.frame(Variavel = var, Teste = "Fisher (com agrupamento)",

p_value = teste$p.value))} else {teste <- chisq.test(tabela)
resultados_Q9_Q10_Ql3 <- rbind(resultados_Q9_Q10_Q13,

data.frame(Variavel = var, Teste = "Qui-quadrado (com
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agrupamento)",p_value = teste$p.value)) }}

# Adicionar coluna de decis o

resultados_Q9_Q10_Q13 <- resultados_Q9_Q10_Q13 %>%

mutate (Decisao = ifelse(p_value < 0.05, "Significativa™, "N o
significativa"))

# Mostrar resultados

print(resultados_Q9_Q10_Q13)

# Passo 1: M dia de cada coluna (vari vel individual)

col_means <- colMeans(dados_likert[, paste®("Q", 14:29)], na.rm =
TRUE) print(col_means)

# Calcular a m dia para cada factor

dados_likert$Exposicao <- rowMeans(dados_likert[,

C(llQl4ll’lllell’IIQ16"’HQ17II’IIQ18ll’IIQ19II)]’ na.rm = TRUE)
dados_likert$Crencas <- rowMeans (dados_likert[,
C("Qz®","QZ]-","Q22","Q23","Q24","Q25")], na.rm = TRUE)

dados_likert$Confianca <- rowMeans(dados_likert[,
c("Q26","Q27","Q28","Q29")], na.rm = TRUE)

# Ver um resumo das novas vari veis

summary (dados_likert[, c("Exposicao","Crencas","Confianca")])

AR RRAA### Regress o Log stica Multinomial #H#######AHRL#EY

# 1. Carregar pacotes necess rios

if(lrequire(pacman)) install.packages("pacman")

library(pacman)

pacman::p_load(dplyr, car, psych, nnet, AER, lmtest, gtsummary,
reshape2, ggplot2, DescTools, mlogit)

library (dplyr)

# 5. Definir categorias de refer ncia para vari veis
sociodemogr ficas

dados <- dados %>%

mutate(Ql = relevel(factor(Ql), ref = "Masculino"), Q2_rec =
relevel (factor(Q2_rec), ref = "18 24 anos"), Q5_rec =

relevel (factor(Q5_rec), ref

"Ensino secund rio"), Ql1 =
relevel (factor(Qll), ref = "Crian as e adolescentes"))

# 6. Criar factores latentes com vari veis significativas nos
testes bivariados

dados <- dados %>%

mutate( Exposicao = rowMeans(select(., Ql4, Q16:Q19), na.rm =
TRUE), Crencas = rowMeans(select(., Q20, Q21, Q23:Q25), na.rm
= TRUE), Confianca = rowMeans(select(., Q26:Q29), na.rm = TRUE))

# 7. Pressupostos do modelo

# Modelo multinomial completo com vari veis sociodemogr ficas e
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latentes

mod <- nnet::multinom(Y ~ Ql + Q2_rec + Q5_rec + Exposicao +
Crencas + Confianca, data = dados)

# Modelo nulo (apenas intercepto)

mod® <- nnet::multinom(Y ~ 1, data = dados)

# Avalia o do ajuste

anova(mod, mod®)

DescTools::PseudoR2 (mod, which = "Nagelkerke") # pseudo-R

car::Anova(mod, type = "II", test = "Wald") # teste de Wald

# Resultados do modelo

summary (mod)

Imtest::coeftest (mod)

exp (coef (mod))

exp (confint (mod))

# Tabela formatada

gtsummary::tbl_regression(mod, exponentiate = TRUE)

mod_interl <- mlogit(

Y ~ Ql + Q2_rec + Q5_rec + Exposicao*Crencas + Confianca*Crencas,

data = dados_mlogit, reflevel = "Percep o de risco baixa")

# Resumo do modelo

summary (mod_full_interacoes)

# Raz o de Chances

exp (coef(mod_full_interacoes))

# Teste de Wald para efeitos principais e intera es

car::Anova(mod_full_interacoes, type = "II", test = "Wald")

# 7.1 Multicolinearidade

psych::pairs.panels(dados[, c("Exposicao", "Crencas", "Confianca")])

m <- lm(as.numeric(Y) ~ Exposicao + Crencas + Confianca, data =
dados)

car::vif(m) # VIF > 5 indica poss vel multicolinearidade

# Modelo auxiliar com vari veis sociodemogr ficas

m2 <- Im(as.numeric(Y) ~ Q1 + Q2_rec + Q5_rec, data = dados)

# Calcular VIF

car::vif(m2)

# 7.2 Independ ncia de alternativas irrelevantes (IIA)

dados_mlogit <- mlogit::mlogit.data(dados, choice = "Y", shape =
"wide™)

modiia <- mlogit(Y ~ 1 | Exposicao + Crencas + Confianca,

data = dados_mlogit, reflevel = "Percep o de risco baixa")

# Hausman-McFadden test (IIA) se necess rio:

# modiia2 <- mlogit(..., alt.subset = c("Percep o moderada de
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risco", "Percep o alta de risco"))

# mlogit::hmftest(modiia, modiia2)

# Resumo do modelo

summary (modiia)

# Teste de Hausman-McFadden para IIA

mlogit::hmftest (modiia)

# Compara o entre alternativas (por ex., mantendo apenas 2
categorias)

modiia2 <- mlogit(Y ~ 1 | Exposicao + Crencas + Confianca,

data = dados_mlogit, reflevel = "Percep o de risco baixa",
alt.subset = c("Percep o de risco baixa", "Percep o alta de
risco"))

mlogit::hmftest(modiia, modiia2)

# 8. Ajuste do modelo multinomial

mod <- multinom(Y ~ Q1 + Q2_rec + Q5_rec + Exposicao + Crencas +
Confianca, data = dados)

mod® <- multinom(Y ~ 1, data = dados) # modelo nulo

# 8.1 Avalia o do ajuste

anova(mod, mod®)

DescTools::PseudoR2 (mod, which = "Nagelkerke") # pseudo-R

car::Anova(mod, type = "II", test = "Wald") # teste de Wald
# 8.2 Resultados do modelo

summary (mod)

Imtest::coeftest (mod) # p-valores aproximados

exp (coef (mod)) # Raz o de Chancess

exp (confint (mod))

# 8.3 Tabela formatada

gtsummary::tbl_regression(mod, exponentiate = TRUE)

# 8.4 Matriz de classifica o

tab <- table(Observado = dados$Y, Previsto = predict(mod))

prop.table(tab)

acuracia <- sum(diag(tab)) / sum(tab) acuracia

# 8.5 Visualiza o das probabilidades previstas

dados_prev <- cbind(dados[, c("Exposicao", "Crencas",
"Confianca")], predict(mod, type = "probs"))

dados_prev <- reshape2::melt(dados_prev, id.vars = c("Exposicao",
"Crencas", "Confianca"), value.name = "Probabilidade",
variable.name = "Categoria")

ggplot (dados_prev, aes(x = Crencas, y = Probabilidade, color =

Categoria)) + geom_smooth(method

"loess", size = 0.5) +

labs(x = "Pontua o em Cren as")
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scale_y_continuous (labels = scales::percent_format(decimal .mark =
",")) + theme_bw()
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